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La encuesta de condiciones de vida proporciona informacidn sobre la calidad de vida
en nuestro pais y permite abordar el andlisis de la pobreza y de la desigualdad de una
manera homologable y anual. Actualmente, es un tema de relevancia debido a la
reciente crisis econédmica que ha vivido el pais en 2008 y que se ve perjudicada hoy en
dia por otros sucesos de gran escala como puede ser la pandemia Covid-19. Estas
caracteristicas sobre nuestra sociedad son medibles gracias a los indicadores
proporcionados por dicha encuesta. El objetivo es conocer la situacion del Pais en la
ultima década mediante la informacién que nos proporciona esta encuesta y se realiza
el andlisis de la desigualdad y de la pobreza por comunidades auténomas, asi como un

analisis de su evolucién en el intervalo de tiempo del 2009 al 2020.

The Living Conditions Survey provides information on the quality of life in our country
and allows us to address the analysis of poverty and inequality in a comparable and
annual way. It is currently a relevant topic due to the recent economic crisis that the
country has experienced in 2008 and which is currently undermined by other large-
scale events such as the current Covid-19 pandemic. These characteristics of our
society are measurable thanks to the indicators provided by this survey. The aim is to
know the situation of the country in the last decade through the information provided
by this survey and an analysis of inequality and poverty by autonomous communities is
carried out, as well as an analysis of its evolution in the time interval from 2009 to
2020.
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1 Encuesta de condiciones de vida

1.1 Introduccidn general del objetivo de esta encuesta

El objetivo del presente trabajo es el estudio y andlisis de la encuesta de condiciones
de vida y de sus principales indicadores en Espafa durante el periodo de 2008 a 2020,
haciendo énfasis en estudiar cémo ha evolucionado desde el inicio de la crisis
econdmica estos indicadores y la desigualdad en Espafia.

La Encuesta de Condiciones de Vida (ECV), en inglés “European Statistics on Income
and Living Conditions” (EU-SILC), es una operacidon estadistica armonizada que se
realiza de manera anual en todos los paises de la Unién Europea, relativa a las

estadisticas comunitarias sobre la renta y las condiciones de vida.

El reglamento europeo especifica los objetivos, las dreas cubiertas, el marco temporal

y mas aspectos relacionados.

El objetivo fundamental que se busca conseguir con la ECV es la de generar una fuente
de referencias estadisticas que permita comparar la distribucién de los ingresos y la
exclusioén social en el dmbito europeo, asi como generar una medida de desigualdad
para la sociedad. La ECV proporciona informacion muy importante para desarrollar
politicas socioeconédmicas en el contexto del mercado Unico. Esta operacidn estadistica
es flexible en relaciéon con las fuentes estadisticas y se recomienda el uso de las
existentes. La ECV va dirigida a recoger datos sobre las privaciones de los hogares, las
condiciones de los hogares y el indicador de riesgo de pobreza o de exclusidon social

armonizado.

Estos datos presentan tanto la dimensidn transversal como la longitudinal, aunque se
da prioridad a la dimension transversal. Este doble planteamiento tiene grandes
ventajas ya que la componente longitudinal (en el caso espafiol se realizard a lo largo
de cuatro afios) permite estudiar los cambios que se producen en ciertas personas con
el paso del tiempo y poder detectar su reaccidon a dichos cambios. Por otro lado,
gracias a la componente transversal podemos sacar conclusiones de calidad en lo que

a su actualidad y comparabilidad se refiere.

En conclusidn, la ECV nos ayuda a conocer la situacién de la poblacién con la finalidad
de ayudar en la creacion de politicas publicas para poder mejorar las condiciones de la

poblacién como pueden ser la exclusidn social, ingresos, rentas, etc.



1.2 Metodologia general en Espafia a grandes rasgos

1.2.1 Evolucion temporal

La ECV comienza en Espafia en 2004 y es una encuesta de periodicidad anual, es decir
los ficheros de microdatos se generan con una periodicidad anual. Es una encuesta que
se realiza de manera presencial, con la excepcién de 2020 y 2021 debido a la pandemia
sanitaria causada por el Covid-19, en los que se ha realizado de manera telematica la
recogida de informacion, ya sea a través de llamada telefdnica o internet.

A partir del afio 2005 se introdujeron médulos adicionales en la componente
transversal para temas de interés especial que pueden repetirse cada cuatro o mas

anos.
Modificacion de la definicion de “hijos dependientes”.

Hasta el afio 2007, se consideraban hijos dependientes a la poblacién de edad menor
de 16 afios y a la poblacidn entre 16 y 24 afios que vivia con al menos una de sus
figuras paternas y no tenia actividad econdmica se le consideraba hijos dependientes.
Esto cambidé en 2008, considerando hijos dependientes a la poblacion menor de 18
afios y a la poblacion entre 18 y 24 afios que vive al menos con una de sus figuras

paternas y que es inactiva econdémicamente.
Incorporacion de registros administrativos.

A partir de 2013 se empezd a recoger informacion de fuentes fiscales y administrativa,
gue complementa la informacidn recogida en el trabajo de campo, lo cual produjo una
ruptura en la serie temporal de esta estadistica en la forma de obtener ingresos del

hogar.
Investigacion exhaustiva por comunidades.

Aunque el INE presenta y difunde datos por Comunidades Autdnomas, otras regiones,
al igual que en Andalucia, incluyen entre sus actividades estadisticas la explotacion y
publicacion de datos de la ECV para su ambito territorial. Asi, por ejemplo, la
Comunidad de Navarra en su IV Plan de Estadistica (Aflos 2011-2016) incluye entre sus

actividades estadisticas la realizacion de la “Encuesta de Condiciones de Vida”.

El Instituto de Estadistica y Cartografia de Andalucia (IECA) obtiene los resultados
publicados en este trabajo a partir de la explotacién de los ficheros de microdatos
anonimizados de la Encuesta de Condiciones de Vida proporcionados por el INE. Una
vez recibido, el IECA explota el fichero de microdatos para obtener la informacién
estadistica de Andalucia. (IECA, 2017)



Hay que destacar el caso de Catalufia, ya que en el afio 2015, el INE y el Instituto de
Estadistica de Catalufia (Idescat) atendiendo a la necesidad de aumentar la fiabilidad
estadistica de los resultados presentados y de ofrecer informacién territorial mas
detallada, decidieron colaborar para ampliar la muestra en el ambito territorial
catalan. El acuerdo se hace efectivo a partir de la ECV del afio 2016. En ese mismo afio
la operacidén estatal contribuyd con la informacién correspondiente a 1.275 hogares y
3.264 individuos en Catalufia, mientras que la operacion adicional gestionada por el
Idescat aportdé 1.751 hogares y 4.094 individuos. Simultdaneamente a la ampliacion, el
Idescat y el INE acordaron aiadir dos nuevas preguntas en el cuestionario del hogar
(sobre la necesidad del hogar de pedir ayuda por su situacién econdémica) y otra en el
cuestionario individual (para conocer la situacion de las personas que tienen
limitaciones para realizar las actividades de la vida diaria). (Instituto de Estadistica de

Cataluiia, s.f.)

Finalmente, hay que tener en cuenta que esta operacion estadistica se llamaba

“Estadistica de distribucidén personal de la renta y riesgo de pobreza antes de 2016.

1.2.2 Ambito de investigacion y tipo de muestreo.

Ambito poblacional

El dmbito poblacional de esta encuesta lo constituye las personas miembros de

hogares privados que residen en viviendas familiares principales.

La poblacién seleccionable para la investigacion exhaustiva son aquellos miembros del

hogar con 16 o mas afios el 31 de diciembre del afio anterior al de la entrevista.

Ambito geogrdfico

El ambito geografico lo constituye todo el territorio espafiol.

Ambito temporal

El ambito temporal difiere en funcién de la variable objeto de estudio: semana anterior
a la entrevista, ultimo mes, ultimo afio etc. Por otro lado, se recoge informacién
biografica de los entrevistados, lo que indica que el periodo de referencia sera

diferente para cada individuo.



Muestreo

La ECV es una encuesta anual con un disefio de panel rotante (los hogares
permanecen durante un numero determinado de periodos en la muestra y luego son
sustituidos) en el que la muestra la forman cuatro submuestras independientes, cada
una de las cuales es un panel de cuatros afios de duracion. Cada afo se renueva la
muestra en uno de los paneles.

El tipo de muestreo usado en estas submuestras es un muestreo bietapico con
estratificacion en las unidades de primera etapa. Las unidades de la primera etapa son
las secciones censales y las de la segunda etapa son las viviendas familiares principales.
Las secciones se seleccionan dentro de cada estrato con probabilidad proporcional a su
tamafio y las viviendas se seleccionan, dentro de cada seccidn, con igual probabilidad
mediante muestreo sistematico con arranque aleatorio, lo que conduce a muestras

autoponderadas en cada estrato.

En cada Comunidad Auténoma se disefia una muestra independiente que la
represente, con el fin de producir resultados significativos para el siguiente nivel de
desagregacién: Las unidades de primera etapa (secciones) se agrupan en estratos de
acuerdo con el tamafio del municipio al que pertenecen. La muestra complementaria
llevada a cabo para Catalufia por el Idescat se lleva a cabo mediante la seleccidon de

viviendas usando un muestreo aleatorio estratificado en dos etapas.

Para poder cumplir con los objetivos de esta encuesta y proporcionar resultados con
un nivel de fiabilidad aceptable a nivel nacional y a nivel de las comunidades, se
selecciona una muestra de 16000 viviendas distribuidas en 2000 secciones censalesy a
su vez la muestra se distribuye entre las comunidades asignado una parte uniforme

(40% de las secciones) y otra proporcional al tamano de las comunidades.

Por lo tanto, se destacan como aspectos importantes a tener en cuenta de la ECV los

siguientes:

e La encuesta como hemos dicho es anual y cada ano se denomina ciclo de Ila
encuesta.

e La muestra esta dividida en 4 grupos de rotacién y se denomina periodo al
numero de afios que lleva un grupo de rotacidon en la muestra. Estos periodos
van del 1 al 4 siendo el primer periodo el afio que un grupo de rotacion entra
en la muestra y el 4 el Ultimo que permanece en la misma.

e En cada ciclo se renueva una cuarta parte de la muestra

e En el primer ciclo de la ECV toda la muestra obviamente es nueva y estara en el

periodo 1.



e Una cuarta parte de las unidades seleccionadas en la muestra del primer ciclo

solo permanecen un afio, otra cuarta parte dos y otra cuarta parte tres afios.

1.2.3 Cuestionario
El cuestionario correspondiente a la encuesta de condiciones de vida se divide en 4

partes:

1. Mesa de Composicion del hogar: Se recoge informacion basica de las personas
que ocupan la vivienda y su objetivo es determinar las personan que forman
parte del hogar.

2. Ficha del hogar: Se recoge informacion general de las personas que componen
el hogar, pero con la excepcién de que se solo se realiza a las personas que
cumplen los requisitos de ser miembros del hogar. (Complementa a la 1 parte
del cuestionario)

3. Cuestionario del Hogar: Se recoge informacion sobre la vivienda encuestada (la
unidad de observacion). Se realiza a la persona responsable del hogar.

4. Cuestionario individual: Se recoge informacién mds detallada sobre cada

miembro del hogar (mayor de 16 afios el afio anterior a la entrevista)

En la pdagina web del INE podemos acceder a estos cuestionarios y observar su
contenido: https://www.ine.es/metodologia/t25/t2530453cues.htm .

1.2.4 Error de Muestreo

Como es conocido, el error de muestreo mide la imprecisién que se comete al estimar
una caracteristica de la poblacidn de estudio (parametro) mediante el valor obtenido a
partir de una parte o muestra de esa poblacidn (estadistico). Este error depende de
muchos factores como pueden ser del método de extraccion de la muestra, su tamafio

etc. Podemos definir una expresion generalizada del error de muestreo:
Error de muestreo = Var(0) (0 estimado)

donde 0O es el estadistico de interés y por lo tanto la variabilidad de dicho estadistico

en el muestreo determinara el error de muestreo.

Como toda encuesta, la ECV tiene asociado errores de muestreo. Como consecuencia,
las diferencias que se observan en los resultados de la encuesta en dos momentos de
tiempo pueden deberse tanto a cambios reales del objeto bajo estudio como al error
de muestra, es decir no toda variaciéon observada se debe a un cambio real. En
conclusién, a mayor error de muestreo de una variable, mayor sera la probabilidad de

gue el cambio sea explicado por dicho error y no por un cambio real.


https://www.ine.es/metodologia/t25/t2530453cues.htm

En Espafia, el INE calcula dicho error a partir de estimaciones territoriales de las
principales variables bajo estudio de la ECV, siguiendo las recomendaciones de
Eurostat y del grupo de trabajo Net-SILC2, usando la linealizacién del error y enfoque
del cluster final (ultimate cluster), el cual explica que el calculo de la varianza de error
de muestreo solo se debe a la variacidén entre los totales de las unidades primarias de
muestreo, es decir las secciones censales. Este método es conocido como el método

de expansion de Taylor.

Junto con el estadistico de interés se proporcionan otras medidas del error que son de

utilidad y ayudan a la interpretacion de este. Entre ellas, las mas interesantes son:

- El Coeficiente de Variaciéon, como una medida relativa del error que permite

comparar precisiones entre distintos grupos o poblaciones.

- Intervalo de Confianza al 95%, basado en la distribucion en el muestreo del

estadistico.

-Error relativo al 95% de confianza, que se obtiene al multiplicar el percentil 1,96 por
el Coeficiente de Variacion. Este error relativo nos permite hablar en términos de

puntos porcentuales del valor de la estimacidn.



2 Definiciones e Indicadores asociados a la encuesta

La ECV pretende poner de relieve los principales indicadores estadisticos utilizados que
nos permiten obtener conclusiones a partir de dicha encuesta, asi como algunas de sus
propiedades mas relevantes y discutir sobre los valores obtenidos en un conjunto de

datos reales.

La informacidn que se recoge en la Encuesta sobre los hogares y personas que las

componen queda detallada en los cuestionarios anteriormente citados. [ Seccién 1.2.3]

Para alcanzar los objetivos segln los reglamentos europeos, se necesita definir una

serie de conceptos que veremos en los siguientes apartados.

2.1 Definiciones

2.1.1 Vivienday tipos
Una vivienda es un recinto cuya funcionalidad es la de ser habitado por personas o se
constituye como la residencia habitual de alguna persona. No se considera recinto

aquel que estd totalmente dedicado a otro fin (por ejemplo, locales).
Podemos identificar dos tipos de vivienda:

e Viviendas colectivas; las cuales estdn destinadas a ser habitadas por un grupo
de personas sometidas a una autoridad o régimen, sin lazos familiares ni de
convivencias.

e Vivienda familiar; las cuales estan destinadas a ser habitada por una o varias
personas sin la necesidad de estar unidas por parentesco, y que no constituyen

un hogar colectivo (se vera posteriormente su significado).

Los alojamientos son un tipo de vivienda familiar con la particularidad de ser mévil o
improvisada, o bien que no habia sido destinada en un principio a fines habitables,

pero constituye la residencia de una o varias personas.

Los alojamientos pueden ser: Fijos, constituidos por las viviendas semipermanentes,
por chabolas y chozas (recintos destinados a ser una vivienda sin ningun pilar y
construido con materiales de desecho) y por otros residuos no destinados a ser una
vivienda pero que a pesar de eso vive gente en su interior (molinos, garajes etc.).
Moviles, son aquellos que han sido construidos para ser transportados o forman un

recinto movil, y sirven de residencia a una o varias personas (barcos, yates etc).
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Podemos definir el concepto de vivienda familiar principal a una vivienda familiar

utilizada como residencia habitual de uno o mas hogares, esto quiere decir que
aquellas viviendas familiares que son de temporada como una casa en la playa, las
cuales no son residencia habitual, no pueden ser consideradas vivienda familiar

principal.

Segln la manera en la que las personas residan en una vivienda se definen tres tipos

de hogares:

1. Privado, se define como la persona o grupo de personas que habitan en
comun una vivienda familiar principal y consumen o comparten alimentos u
otros bien con cargo a un mismo presupuesto. Solo estos hogares son objeto de
investigacion en la ECV.

2. Colectivo, se define como el grupo de personas que reside en una
vivienda colectiva no institucional como pueden ser hoteles, residencias
militares, colegios mayores etc y por las viviendas compartidas por mas de
cinco personas independientes entre si. En este segundo grupo de hogares
también se incluyen las instituciones y estd formada por el conjunto de
personas que reside en una vivienda colectiva institucional (asilos, residencias
de ancianos, instituciones sanitarias etc).

3. Hogar panel, es todo hogar privado que resida en una vivienda de la

muestra.

2.1.2 Personasy tipos

En primer lugar, vamos a definir el siguiente concepto:

° Miembro de un hogar privado: Conjunto de personas que tienen la
misma residencia habitual y participan de un presupuesto comun. Una persona
se considera residente habitual de una vivienda si la tiene como domicilio y
pasa la mayor parte de su descanso diaria. Ademads, en caso de convivir con
otros, debe compartir presupuesto ya que si no lo hace constituye otro hogar

dentro del mismo domicilio

A continuacién, se estable una clasificacion de las personas que tienen relevancia

dentro de esta encuesta:

° Persona panel y corresidente, son aquellos miembros de un hogar
panel en periodo 1, que son mayores de 13 afios el 31 de diciembre del afio
anterior al de la entrevista. El resto de las personas (menores de 14) miembros

de un hogar panel son corresidentes.
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. Persona encuestable, es aquello que es miembro del hogar y tiene 16
afios o mas el 31 de diciembre del afo anterior a la entrevista. En caso
contrario se considera menor y por lo tanto no puede cumplimentar el
cuestionario individual.

° Antiguo miembro, hace referencia a las personas que actualmente no
son miembros de un determinado hogar ni fue registrado como miembro de
dicho hogar en la encuesta anterior, pero ha residido en dicho hogar durante
un minimo de tres meses a lo largo del periodo de referencia de los ingresos.

° Persona responsable de la vivienda, es aquel miembro del hogar que
tiene a su nombre la propiedad o el contrato de arrendamiento. Si el hogar se
ha cedido, el responsable serd la persona a quien se le haya sido cedido. Si dos
personas comparten responsabilidad la mayor es considerada primera
responsable y si es compartida la responsabilidad por mds de dos personas, las
dos mayores son los responsables.

° Informante del hogar. El informante idéneo para ser entrevistado y que
debe dar la informacidon general del hogar es la persona responsable de la
vivienda, en el caso de que haya mas de una, debe ser alguna de ellas. Si dicha
persona no fuese posible que contestara a la encuesta, debe ser alguien que
pueda hablar en nombre del hogar. Existen ciertos casos, donde se permite que
el informante sea una persona no-miembro del hogar como puede suceder en

hogares formados por personas mayores o incapacitados que viven solos.

2.1.3 Otras definiciones

Como bien hemos dicho en el resumen y en la introduccién, los objetivos
fundamentales que tiene la encuesta son el estudio de la distribucién de la renta y el
riesgo de pobreza y de la exclusion social, asi como la desigualdad. Ademas, se recogen
informacidn sobre los ingresos de los hogares privado, la distribucién de sus miembros,

las fuentes de ingresos, las condiciones de la vivienda etc.

Para alcanzar estos objetivos de acuerdo con los reglamentos europeos definidos, se

definen una serie de conceptos que nos va a servir de ayuda conocer de antemano.

2.1.3.1 Ingresos brutos

Renta total, monetaria y no monetaria, percibida por el hogar durante el periodo de
referencia, antes de deducir el impuesto de la renta, los impuestos sobre el patrimonio
y las cotizaciones de los asalariados, autonomos, y desempleados (en su caso) en la
Seguridad Social obligatoria. Incluye las cotizaciones sociales de los empresarios en la

Seguridad Social, asi como las transferencias recibidas entre los hogares.

12



2.1.3.2 Ingresos netos

Renta bruta menos el impuesto sobre la renta, los impuestos sobre el patrimonio y las
cotizaciones obligatorias de los asalariados, auténomos y desempleados (en su caso)
en la Seguridad Social obligatoria, las de los empresarios y las transferencias enviadas
entre hogares. Por su parte, en el calculo de las rentas netas del hogar se incorporan
las rentas procedentes de esquemas privados de pensiones no relacionados con el

trabajo.

NOTA: HAY QUE TENER EN CUENTA QUE EL PERIODO TEMPORAL DE REFERENCIA SOBRE LOS INGRESOS DE LOS
HOGARES ES EL DEL ANO ANTERIOR AL DE LA ENCUESTA. EN EL CALCULO DE LAS ESTADISTICA E INDICADORES
SOBRE LOS OBJETIVOS (POBREZA, RENTA, DESIGUALDAD) QUE TENEMOS SE UTILIZA SIEMPRE LA RENTA NETA.

2.1.3.3 Renta por persona
Renta que se calcula dividiendo la renta neta/sucia total del hogar por el nimero de

miembros.

2.1.3.4 Renta por unidad de consumo
Renta que se obtiene dividiendo la renta neta/sucia total del hogar entre el nimero de
unidades de consumo. Una vez calculada la renta por unidad de consumo del hogar se

adjudicard este valor a cada uno de sus miembros.

2.1.3.5 Unidad de consumo

Para una mejor comparabilidad de los ingresos de los diferentes tipos de hogares se
utiliza internacionalmente el concepto unidad de consumo. El nimero de unidades de
consumo de cada hogar se calcula utilizando la escala de la OCDE modificada, que es
una escala de equivalencia que convierte el nimero de miembros residentes en el
hogar en nimero de unidades de consumo, que asigna un peso de 1 en el primer

adulto, de 0,5 en el resto de los adultos y de 0,3 en los menores de 14 afos.

2.1.3.6 Umbral de pobreza

Nivel de ingreso minimo necesario para adquirir un adecuado nivel de vida. El umbral
de riesgo de pobreza por unidad de consumo se fija como el 60% de la mediana de los
ingresos netos por unidad de consumo del conjunto de individuos de una sociedad. La
mediana es el valor que, ordenando todos los individuos de menor a mayor ingreso,
deja una mitad por debajo de ese valor y la otra mitad por encima. El umbral de

pobreza se establece en euros.

El valor del umbral de pobreza de cada hogar depende del tamafo del hogar y de las
edades de sus miembros. Se calcula multiplicando el umbral por unidad de consumo

por el nimero de unidades de consumo del hogar.
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2.1.3.7 Poblacidn en riesgo de pobreza

Proporcién de la poblacién que vive en un hogar con una renta por debajo de lo que se
considera nivel de vida medio en la sociedad en la que se reside. Un hogar (y por tanto
todas las personas que forman parte de este) esta en situacién de riesgo de pobreza

cuando su renta neta por unidad de consumo es inferior al umbral de pobreza.

2.1.3.8 Condiciones de la vivienda
Circunstancias que caracterizan a la vivienda, como el régimen de tenencia, los gastos

medios mensuales y los equipamientos, entre otros.

° Propiedad: cuando algin miembro del hogar es el propietario de la
vivienda.
. Alquiler: cuando algun miembro del hogar satisface para su uso una

cantidad en metdlico o en especie en calidad de alquiler, ya sea a precio de
mercado o inferior, e independientemente de que exista o no un contrato.

. Cesion gratuita: cuando la vivienda la cede la empresa u organizacion en
la que trabaja algin miembro del hogar, u otros hogares o instituciones.

. Gastos totales de la vivienda: incluyen el alquiler (en caso de que la
vivienda esté alquilada), los intereses de la hipoteca (en caso de que la vivienda
sea de propiedad con pagos hipotecarios pendientes) y otros gastos asociados
al mantenimiento de la vivienda (comunidad, agua, electricidad, gas, seguro del
continente y algunas tasas e impuestos municipales).

° Capacidad para llegar a fin de mes: recoge la percepcién de los
entrevistados de su dificultad o facilidad para llegar a fin de mes. Esta medida

es de naturaleza subjetiva.

2.1.3.9 Alquiler imputado

Componente no monetario de los ingresos del hogar. Se puede aplicar a los hogares
gue no pagan un alquiler completo por ser propietarios o por tener una vivienda
alquilada a un precio inferior al del mercado o gratuito. El valor que se imputa es el
equivalente a lo que se pagaria en el mercado por una vivienda similar a la ocupada,

menos cualquier alquiler realmente abonado.

Se obtiene combinando la cantidad obtenida mediante un método objetivo con el
alquiler subjetivo que proporciona el informante del hogar. EIl método objetivo
consiste en imputar la media del alquiler real de las viviendas con otras de
caracteristicas similares en cuanto a nimero de habitaciones, tipo de vivienda, grado
de urbanizacidon de la zona y tiempo de ocupaciéon de la vivienda. Asimismo, se
deducen de los ingresos totales del hogar los intereses de los préstamos solicitados

para la compra de la vivienda principal.

14



2.2 Pobrezay Desigualdad

Ademas de estas definiciones, como en este trabajo nos vamos a centrar mas en la
pobreza, la desigualdad y exclusidén social, vamos a definir brevemente estos
conceptos. (Llera Lasobras, 2019)

Pobreza: Existen diversas definiciones de la pobreza dadas por diferentes autores a lo
largo del tiempo. En 1901, se definid el concepto de pobreza bdsica y viene
determinada cuando los ingresos totales no son suficientes para poder hacer cargo de
todas las necesidades indispensables para mantener nuestra salud y fisico de manera

eficiente.

En 1995, el consejo europeo definid un concepto general de la pobreza, indicando que
las personas, familias y grupos de personas pobre son aquellos que estan excluidos de
las necesidades minimas de consumo y actividades de vida aceptable debido a la

escasez de recursos.

Asi mismo, se definié la pobreza econdémica, que hace referencia a los individuos que
no alcanzan la libertad suficiente para satisfacer el hambre, conseguir nutrientes

suficientes, vestir dignamente, tener una vivienda aceptable etc.

Por ultimo, debemos tener en cuenta que la pobreza se puede clasificar de diversas

maneras segun los datos que se tengan y la manera en que vayan a ser analizados:

-Pobreza objetiva: se define utilizando informacién sobre variables objetivas de los

hogares, como el nivel de ingresos o gastos, o los equipamientos de la vivienda.

- Pobreza subjetiva: se define a partir de la vision de los habitantes del hogar, de su

situacion y sus necesidades.

- Pobreza absoluta: falta de bienes y servicios basicos y primordiales para vivir; la

alimentacion, vivienda o vestido.

- Pobreza relativa: se define comparando el nivel medio de una poblacion. Esta
medida se establece a partir de los ingresos o gastos, y supone una carencia relativa

respecto a la disponibilidad de bienes habituales.

Mas adelante se introdujo el termino de exclusion social para establecer las

desigualdades entre la poblacién.

En 2016, se definio la exclusidn social, como la ruptura del vinculo social que se asocia
a la privacién de los derechos sociales, es decir ciertos individuos son empujados al
margen de la sociedad y se les impide participar plenamente debido a su pobreza, falta

de competencias basicas etc.
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En 2002, se determinaron tres grados de exclusion social, dependiendo de la gravedad
de la situacién y actitud de la persona en cuestion.

e Exclusion de 12 grado (pobres): situaciéon donde la vida del individuo estd en
peligro: pobreza extrema, personas sin techo, infancia desprotegida.

e Exclusion de 22 grado (marginados): situaciones que pueden derivar a la
exclusién de primer grado o pueden subsanarse. Forman parte los
desempleados, ancianos, habitantes de pueblos rurales con pocas
oportunidades, enfermos de SIDA, discapacitados, minorias étnicas,
inmigrantes.

e Exclusion de 32 grado (desviados): la actitud de la persona y las acciones que
ejecuta contribuyen a su exclusién (ruptura de normas morales o legales). Se
incluye a los reclusos, alcohélicos, drogodependientes, prostitucion.

La desigualdad social fue un termind que se incluyé mas adelante para poder vincular
a la sociedad en funcion de la falta de equilibrio entre dos o mds personas. Segun el
sociélogo, Eduardo Lépez Aranguren, es el resultado de los problemas sociales, y no

puede observarse Unicamente como un fenémeno natural.

Es de gran importancia destacar que varios socidlogos indican que la desigualdad
proviene del estado natural del ser humano y se hace hincapié en que el ser humano
se compara con sus semejantes y ve sus diferencias, y entonces es cuando se pierde la
igualdad del ser humano. Hoy en dia, la desigualdad esta implementada en nuestra
sociedad a gran escala y se debe a que ha sido establecido estructuralmente debido a

los sistemas politicos y econdmicos, de ahi la dificultad para que sea combatida.

2.3 Principales indicadores

En este apartado vamos a hacer hincapié en los indicadores de calidad de vida. En
mayo de 2013, Eurostat publicdé por primera una seccidn explicando un primer
conjunto de Indicadores de calidad de vida. Posteriormente en 2017 se amplié este
grupo de Indicadores de calidad de vida, donde dicha informacion viene recogida al
completo en el Grupo de Trabajo de Expertos de Calidad de Vida. La cantidad de
indicadores que se incluye en dicha publicacidn es enorme, por lo que en este trabajo
incluiré los mas relevantes para el analisis de algunas dimensiones. (Grupo de
Expertos de Calidad de Vida, 2017)

Existen 9 dimensiones posibles para los indicadores existentes:

e Condiciones materiales de vida
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e Trabajo

e Salud

e Educacion

e Qcioy relaciones sociales

e Seguridad fisica y personal

e Gobernanzay derechos basicos
e Entornoy medioambiente

e Experiencia general de la vida.

Todos los indicadores existentes en estas 9 dimensiones se obtienen
fundamentalmente tanto de la ECV como de la Encuesta de Poblacién Activa (EPA).

Segun el informe del Comité del Sistema Estadistico Europeo Sponsorship Group, estos
indicadores que nos permiten conocer y medir la calidad de vida deben cumplir ciertos

principios:

e Medir resultados, pero no los procesos intermedios.

e La recogida de datos debe estar basada en observaciones individuales, siendo
invalido las observaciones agregadas.

e Medir desigualdades a través de estadisticos de distribucién.

e Detectar desigualdades en diferentes grupos de poblacién.

Estos indicadores de calidad de vida estan generalizados a toda la poblacién, aunque
existen algunas limitaciones para disponer de informacién debido a las caracteristicas

de la ECV, como puede ser para la poblacién menor de 16 afios.

Ademas, los indicadores engloban todo el territorio nacional y sus desagregaciones

geograficas por Comunidades Auténomas.

Los datos sobre estos Indicadores son extraidos de manera anual comenzando en
2004, afio en el que se inicié la ECV, fuente principal de informacién sobre los
indicadores de calidad de vida. Debido a los cambios que la ECV presento en 2013, la
serie de datos existente sobre algunos de estos indicadores sufriéd una ruptura. Para
algunos indicadores se han construidos series temporales anuales desde 2004 hasta
2012 y otra serie desde 2008 hasta 2020. Debemos tener en cuenta que estas series no

son comparables.

2.3.1 Lista de Indicadores

A continuacion, se van a citar los indicadores de calidad mas importantes de la ECV vy si

es conveniente realizar algin comentario sobre ellos.

Renta disponible del hogar: Es la suma de ingresos en los miembros del hogar.
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n

Renta disponible del hogar = Z ingresos; siendo i = miembros del hogar
i=1

Renta media del hogar: Es calculado mediante la divisidon de la renta neta del conjunto

de los hogares y el nimero total de hogares. Esta definicion incluye el alquiler
imputado, que es aplicado a los hogares en los que no se paga un alquiler completo. Se
imputa el equivalente al alquiler que se pagaria en el mercado por una vivienda de

similares caracteristicas.

Renta neta del conjunto de hogares
Numero total de hogares

Renta media del hogar =

Renta media por persona: Igual que el anterior, pero siendo dividido por el nimero

total de personas.

Renta neta del conjunto de hogares

Renta media por persona = y
porp Numero total de personas

Renta media por unidad de consumo: Igual, pero se realiza la divisién entre el nimero

total de unidades de consumo que componen dichos hogares.

Renta neta del conjunto de hogares
Numero total de U.C

Renta media por U.C =

Umbral de pobreza: El umbral de riesgo de pobreza es calculado cada ano a razén de

la distribucion de ingresos del afio anterior. Este umbral se fija en el 60% de la mediana
de los ingresos por unidad de consumo de las personas. El valor de este umbral
depende del tamaiio del hogar y la edad de sus miembros. Ademas, nos permite

calcular la tasa de riesgo de pobreza.

Tasa de Riesgo de pobreza: que corresponde al porcentaje de personas que vive en

hogares considerados riesgos de pobreza, es decir es el porcentaje de personas que

estd por debajo del umbral de pobreza.

% personas por debajo del umbral de pobreza

Brecha o intensidad del riesgo de pobreza: Muestra la distancia entre la mediana de

los ingresos de la poblacion en riesgo de pobreza y el umbral de pobreza. Nos
proporciona informacidn sobre si las personas tienden a acercarse o distanciarse del

umbral. Este indicador se expresa en términos porcentuales con relacién al umbral.
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Poblacidn con privacién material: Se entiende por concepto de privacién material a la

carencia de las condiciones de la vivienda, la disponibilidad de los bienes duraderos,
los retrasos en los pagos y la falta de capacidad para hacer frente a las necesidades
materiales bdsicas. De esta manera, la poblacidn con privacién material es aquella_que

representa la privacién de algunos de los items siguientes:

e Poder pagar sin retrasos gastos relacionados con la vivienda (hipoteca o
alquiler, recibos de gas, comunidad...) o de compras aplazadas.

e Poderir de vacaciones al menos una semana al afo.

e Poder comer una carne, pollo o pescado (o el equivalente vegetariano) al
menos cada dos dias.

e Poder afrontar gastos imprevistos.

e Poder permitirse un coche.

e Poder mantener la vivienda a una temperatura adecuada.

e Poder permitirse un ordenador personal.

Poblacidn con privacion material severa: Poblacion que no puede cumplir 4 o mas

items de la lista anterior afiadiéndole dos items:

e Poder permitirse un teléfono.

e Poder permitirse una lavadora.

Intensidad de trabajo del hogar: Se calcula mediante la division de la suma total de los

meses en los que cada miembro del hogar en edad de trabajar durante el aifo anterior
a la encuesta entre la suma total de los meses en las que cada miembro ha podido
trabajar durante dicho afio. La edad de trabajar esta formada por los individuos de 18
a 59 afos, excluyendo los de 18 a 24 afios que sean estudiantes. El rango de esta
medida es desde 0 a 1, donde 0 es que no ha se ha trabajado en dicho hogar y cercano

a 1 es cuando cada individuo ha trabajado practicamente todos los meses posibles.

Poblacion en hogares con intensidad de trabajo escasa: Todos los individuos del hogar

cuyos adultos tienen una intensidad de trabajo menor de 0,20.

Tasa AROPE: Esta tasa surgid de la necesidad de incorporar un indicador que recogiera
situaciones de vulnerabilidad de manera Unica. Hace referencia al porcentaje de
poblacidon que se encuentra en riesgo de pobreza y/o exclusién social. Define de
manera agrupada a las personas que cumplen uno o mas de los siguientes requisitos

(indicadores definidos anteriormente):

e Se encuentra en riesgo de pobreza.
e Se encuentra en situacion de privacion material severa.

e Viven en hogares con intensidad de trabajo escasa.
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Esta tasa no es homogénea para todas las personas y presenta importantes diferencias
si es desagregada segun sexo, edad, nacionalidad etc.

$80/S20: también denominada ratio quintil. Es el cociente de los ingresos totales del
20% de las personas con ingresos mas elevados (percentil 80 y superior en la
distribucién de la renta) y los ingresos totales del 20% de las personas con ingresos
mas bajos (percentil 20 e inferior en la distribucion de la renta). En el caso de que este
indice seria 1(su valor minimo) nos indicaria que todo el mundo tiene los mismos

ingresos, es decir nos indica la igualdad absoluta.

YPingresos;
C .
Yjingresos;

P = 20% personas con ingresos mas elevados

C = 20% personas con ingresos mas bajos

2.3.2 Indicadores de desigualdad

A continuacién, se explicard con mayor detalle los indicadores de desigualdad que son
utilizados en la ECV. Algunos de estos indicadores serdn objetivo de estudio de este
trabajo, asi como de realizar ciertos andlisis estadisticos que permitan introducir el

conocimiento e interpretacion de dichos indicadores.

No se compararan de manera numérica el valor obtenido para estos coeficientes
debido a que los valores no son comparables entre si, y por lo tanto carece de sentido
hacer la comparacién. Lo que si podremos realizar y observar serd la evolucién de
estos indicadores de desigualdad de manera global o de manera desagregada para
cada uno de los indicadores ya que las evoluciones entre ellos si que resultan

comparables.

2.3.2.1 Curva de Lorenz
En primeria instancia, vamos a hablar sobre la curva de Lorenz, la cual es una
herramienta muy valiosa tanto en el analisis de la distribucion de la renta sobre una

cierta poblacidon tanto como al tratar de ordenar en términos de desigualdad.

En 1905, M.O. Lorenz propuso estas curvas para analizar la desigualdad de la renta y
riqueza, destacando que el abombamiento de dicha curva es un indicador de

desigualdad existente en la distribucion.
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La curva de Lorenz se construye de la siguiente manera: Sea x una distribucién de renta
en el espacio D, a partir de ella se construyen los porcentajes acumulados de
individuos y de rentas repartidas, teniendo en cuenta que los vectores tienen sus
vectores ordenados de forma ascendente, son no negativas y denotando a la media

aritmética por x:
L .
Po=0;p; = N ,coni=1,2,....,N

i
1 .
qo = 0;q; = N_}_(*lejconl =12,..,N
]=

Una vez obtenido estos porcentajes, se obtiene la curva de Lorentz denotada por L(p),

que es la poligonal que une los puntos del conjunto (p;,q; coni=0, 1, ..., N).

De manera mas sencilla es una representacién grafica de la desigualdad en el reparto
de la renta existente en un determinado territorio (pais, CC. AA, ciudad etc.) y en ella
se sitla en el eje X los acumulados de poblacién y en él Y los acumulados de renta.
Obviamente esta inscrita en el cuadrado de la unidad, de manera que la situacion de
igualdad viene determinada por la cercania de la curva a la diagonal del cuadrado
unidad donde esta curva es inscrita y el abombamiento indica un aumento de la
desigualdad, es decir cuanto mayor sea el drea entre la recta de la diagonal y la curva
mayor sera la desigualdad. Veamos un grafico de ejemplo que nos permita ver lo

citado:

Curva de Lorenz

40%

ey ¢ ~ ane ~a
ity 40% £0% 0% 100%

Aqui podemos observar la diagonal y dos curvas de Lorenz, donde la curva naranja es
mas cercana a la linea de igualdad y la azul indica un aumento de la desigualdad al
tener mayor drea entre dicha linea y la curva. Con otras palabras, la poblaciéon
representada por la linea azul tiene una distribucién de la renta mas desigualada que la

poblacién representada por la linea naranja.
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Esta definicidon que hemos aportado a la curva de Lorenz es descriptiva y puede
generalizarse al caso de que la renta sea una variable aleatoria X, no negativa, con

esperanza matematica p y cuya funcién de distribucion es F(x):

p = F(x) =f dF ()

= L[F(x)] —E*th*dF(t)
T S

0

La curva de Lorentz presenta varias propiedades, donde cabe destacar que la
pendiente de L(p) viene determinada por la siguiente funcidn en el caso de ser

derivable:

F~'(p)

t(p) = ,p €[0,1]

En el aspecto estadistico, sean x e y dos distribuciones de renta del espacio D,
entonces se dird que x es menos desigual que y en el sentido de Lorentz cuando la

curva de Lorentz encierra completamente a la de x. (Iritani y Kuga,1983).

Ademas, a partir de la curva de Lorentz podemos calcular varios indicadores

adicionales como puede ser el indice de Gini.

2.3.2.2 Indice y Coeficiente de Gini

En 1912, C. Gini propuso el coeficiente de Gini con la finalidad de medir la desigualdad
a partir de la diferencia media entre las rentas de la distribucién. Se calcula como el
cociente entre el drea comprendida entre la diagonal de perfecta igualdad y la curva

de Lorenz (A) y el drea del triangulo creado a partir de la propia diagonal (A+B).

Coeficiente de Gini = m

Este coeficiente tomas valores en el intervalo [0,1], donde en situaciones de méaxima

igualdad de distribucién de la renta en la poblacion valdria 0, lo que significaria que la
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curva de Lorenz seria la misma diagonal. En cambio, a medida que aumenta la
desigualdad, es decir la curva de Lorenz se aleja de la diagonal, el coeficiente de Gini se
acercaria a 1 y nos estaria dejando ver que la desigualdad es grande, es decir los
individuos mas pobres disfrutan de una distribucion muy baja y los mas ricos de una
distribucién de renta muy alta. Podemos decir que el Coeficiente de Gini es un

indicador inverso, es decir a mayor valor de dicho indicador mayor es la desigualdad.

El indice de Gini, no es mas, que el coeficiente de Gini expresado en porcentajes, es
decir, es igual al Coeficiente de Gini multiplicado por 100.

Indice Gini = Coeficiente Gini x 100

Hay problemas en la interpretacion de dicho coeficiente, ya que el mismo valor puede
obtenerse de diversas curvas de Lorentz de distribucion y debe tenerse en cuenta la
estructura demografica de la poblacion que estemos analizando y obtengamos los

valores.

Un enfoque alternativo es definir el coeficiente de Gini como la mitad de la diferencia
media absoluta relativa, que es matematicamente equivalente a la definicién basada

en la curva de Lorenz.

(Z?=1 Z?=1|xi - le)

2n2x

Coeficiente Gini =

Donde n es el tamafio de la poblacidon y x; es la renta del individuo i y X es el promedio

de la renta en dicha poblacién.

Si la distribucién de la renta en la poblacidén se da como una funcién de probabilidad
continua p(x), entonces el coeficiente de Gini es de nuevo la mitad de la diferencia

absoluta de medias relativa:

1 ©o oo
Coeficiente Gini = Z_Hf f p()p(y)|x — y|ldxdy

Donde p es la media de la distribucién de la renta, y los limites inferiores de
integraciéon pueden ser reemplazados por cero cuanto los ingresos de toda la

poblacién sean positivos.

Este indicador es el mas usado debido a su calidad de medicién y su facilidad tanto
para el célculo como la interpretacion. Su principal problema es que no cumple con la
propiedad de Descomposiciéon Aditiva, es decir en el caso de las comunidades

autéonomas, si calculamos la media del coeficiente de Gini para las regiones no
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obtendremos el valor de dicho coeficiente para el conjunto estatal. El coeficiente de

Gini es estrictamente S-céncavo

2.3.2.3 Indice de Theil

Esta medida de desigualdad fue propuesta por Theil en 1967 y fue derivada de la
nocién de entropia de la teoria de la informacién. Esta medida es diferente al resto.
Sea X la probabilidad de que ocurra un determinado evento, el contenido de la
informacién h(x) denota que el evento bajo estudio y debe ser una funcién decreciente
de x, es decir, cuanto mds improbable sea que ocurra dicho evento mas interesante

serd conocer que dicho evento ha ocurrido realmente.

Una férmula que verifica esta propiedad y que es utiliza con bastante frecuencia es la

funcion logaritmo del inverso de X: h(x) = log(1 + x)

La entropia de dicho evento puede denotarse como la suma de los contenidos de
informacién h(x) de cada evento ponderado segln sus correspondientes

probabilidades:

H(x) = i log (x%)

La entropia generalmente fue disefiada para medir el desorden, pero en este caso se
interpreta como una medida de desigualdad, ya que si X se interpreta como la parte de
ingreso que va a un individuo entonces H(x) parece una medida de igualdad cuando

cada valor de X es igual a 1/n siendo n el nimero de eventos posibles.

Si restamos la entropia de una distribucién del ingreso a partir de su valor maximo que
corresponde al logaritmo de los posibles eventos obtenemos el indice de Theil, que

viene expresado por la siguiente formula:

n

T =log(n) —H(x) = in *log(n = x;)

i=1

Como hemos comentado, la entropia en general estudia el desorden, pero en este
caso cuanto mayor sea la entropia menor sera la desigualdad, por lo que tomaremos la

entropia a grandes valores como algo bueno en este caso.

Ademas, este indicador presenta una ventaja con respecto al coeficiente de Gini y es
gue se puede descomponer de forma aditiva, por lo que nos informa sobre la

desigualdad en distintos grupos formados. Esto lo hace ser un indice bastante
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interesante ya que nos permite conocer la inequidad que se genera entre los grupos
formados en porcentajes de desigualdad y qué porcentaje proviene de las diferencias

de ingresos en el interior de los mismos grupos.

De manera mas automatica, existe otra fdrmula para el cdlculo del indice de theil:

17’1
=—Zy— ,sic=1
n 28

i=1

Donde n, representa la poblacion bajo estudio en este caso, la variable y corresponde
al ingreso por hogar y u es la media de los ingresos por hogar. El termino ¢, nos indica
el peso que es otorgado a la parte mas baja de la distribucién de ingresos, en el caso
de c =1 es mejor para observar los cambios en hogares con menos ingresos. Con tal de
qgue los resultados no estén afectados por el nimero de observaciones, se realiza el

siguiente ajuste una vez se hayan calculado los valores: indice de Theil / log(N)).

Mencionamos también el indice L de theil que se define mediante la siguiente formula:

n
T lzl u
= — og —
t n 4 gYi
i=1

Este indice nos representa la disentropia de la distribucién del ingreso por persona con

respecto a la entropia maxima (lo que se logra con total igualdad).

2.3.2.4 Indice de Atkinson

También conocida como medida de desigualdad de Atkinson, es una medida
desarrollada por el economista britanico Anthony Barnes Atkinson, que mide la
desigualdad en los ingresos de la poblacion. Su principal utilidad es la posibilidad de
determinar qué extremos de la distribucion contribuye mds a la desigualdad
observada, refiriéndose a extremo de la distribucién a los mas ricos o pobres, es decir

a los extremos del eje x en la curva de Lorentz.

Atkinson definid lo que él llama “la renta equivalente igualmente distribuida de una
distribucién dada de una renta total, y se define como el nivel de renta per cépita que,
de ser disfrutado por todos, haria que el bienestar total fuera exactamente igual a el

bienestar total generado por la distribucién real de la renta.

El indice de Atkinson viene definido por la siguiente formula:
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Donde las variables representan las mismas variables que en los indices previamente
descritos. En este indice se introduce el coeficiente “e” que representa el rechazo a la
desigualdad, es decir, cuanto mayor sea “e”, la ponderacién de los ingresos sera mayor
en los hogares con menos ingresos y observaremos los cambios en la parte mas baja
de la distribucidon de la renta. Al igual que en el coeficiente de Gini a la hora del
procesamiento de los datos las observaciones negativas pueden ser transformadas a

valor 0 para mayor facilidad a la hora de realizar calculos y conclusiones.

Para “e” = 0, (sin aversion a la desigualdad), el bienestar social marginal del ingreso es
invariante al ingreso, es decir, los aumentos marginales en el ingreso producen tanto
bienestar social ya sea que vayan a un individuo pobre o rico. En este caso, el ingreso
equivalente de bienestar distribuido equitativamente es igual al ingreso medio, y el

indice de Atkinson es cero.

“u_n

Para “e” = oo (aversién infinita a la desigualdad) el bienestar social marginal de los
ingresos del individuo mas pobre es infinitamente mayor que cualquier individuo
incluso ligeramente mas rico, y la funcion de bienestar social de Atkinson es igual al
ingreso mas pequeno de la muestra. En este caso, el indice de Atkinson es igual al
ingreso medio menos el ingreso mas pequeno, dividido por el ingreso medio. Como en
las grandes distribuciones tipicas de ingresos los ingresos de cero o casi cero son
comunes, el indice de Atkinson tendera a ser uno o muy cercano a uno para valores

grandes de “e”.

El indice de Atkinson varia entonces entre 0 y 1 y es una medida de la cantidad de
utilidad social que se obtiene mediante la redistribucién completa de una distribucién
de ingreso dada, para el pardmetro “e” dado. Bajo el estdndar ético utilitario y algunos
supuestos restrictivos (una poblacion homogénea y elasticidad constante de utilidad

de sustitucién), “e” es igual a la elasticidad ingreso de utilidad marginal del ingreso.

Este indice también cumple la propiedad de descomposicion aditiva y el principio de

transferencias.

2.3.2.5 Otros indicadores
Hay que mencionar que hay mas indicadores como el de Dalton, la varianza y el

coeficiente de variacion...
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Vamos a escribir Unicamente la férmula que nos permite calcular estos otros

indicadores:

?:1(“‘ - yi)z
n

Var =

Vart/?
CV =
m

_ ?:1 U(y)
nU (W)
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3 Analisis de los Indicadores en Espafia

3.1 Serie temporal de los principales indicadores en Espafa

Este apartado consistird en el andlisis y representacion de las series temporales en
base a 2013, afio en el que se produjeron cambios en la obtencién de los datos, por lo
que mostraremos la evolucién afio a afio que han tenido los principales indicadores de

la ECV y de desigualdad en Espana desde el afio 2008 hasta el afio 2020.

Estas series temporales de cada indicador han sido obtenidas en la pagina web del INE,
(INE Resultado Nacionales ECV, s.f.), la cual nos permite acceder a archivos Excel con

los correspondientes valores de los indicadores ano tras afio.

El método utilizado para su representacién ha consistido en la importacién de las
series temporales de cada indicador en el programa R-studio, donde posteriormente
se ha elaborado los graficos de cada indicador de manera individual a través de la
libreria “ggplot2” (Wickham, ggplot2: Create Elegant Data Visualisations Using the
Grammar of Graphics, 2022), que nos ofrece grandes mecanismos para la

representacion de datos que nos permitan comentar dichas series temporales.

Comenzaremos analizando la principal medida recogida en la ECV y de la cudl a partir
de ella se realizard todo el estudio y los calculos posteriores de los indicadores y tasas

a estudiar, la renta (Resultados nacionales).

NOTA: TODOS LOS PAQUETES USADOS DEL PROGRAMA R-STUDIO SE ENCUENTRAN REFERENCIADOS
EN LA BIBLIOGRAFIA.
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3.1.1 Renta neta media por persona

Renta Neta Media
por Afio

12000

Sexo

11000

10500 //

2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020
Afio
Fuente:Elaboracidn Propia TFG

En primer lugar, podemos observar como la evoluciéon de la renta neta media por
individuo (en euros) es similar para ambos sexos, la cual se caracteriza por un
incremento en los dos primeros anos de la renta neta media en las mujeres mientras
gue en los hombres y de manera global en el segundo afio disminuyé. Desde el afio
2010 hasta el afio 2014 la renta neta media fue disminuyendo lentamente hasta llegar
a su valor mas bajo con una renta neta media por individuo algo menor de 10.500
euros anuales, lo que seria equivalente a un sueldo mensual menor de 1000 euros al
mes. Esta bajada seguramente tiene como causa la grave crisis que comenzd en
nuestro pais en el afo 2007. A partir de 2015 hasta el dltimo afio del que tenemos
informacién, 2020, la renta neta media en nuestro pais ha comenzado a aumentar
nuevamente, lo que parece indicar que cada afio, la poblacién espafiola consigue
generar mas dinero, generando cada individuo una renta neta media de

aproximadamente 12250 euros al afio.

Viendo la actual tendencia creciente de nuestro pais con respecto a este indicador, a
simple vista podemos decir que nuestra poblacidon estad teniendo mayor capacidad
econdmica para hacer gasto de las principales necesidades humanas, aunque cuando

observemos la evolucién de los indicadores de desigualdad y tasas de pobreza,
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podremos detectar que el aumento de renta no es equivalente a que las condiciones

de vida sean mejor en Espafia.

Otra cosa que podemos observar de gran interés es la aun existente diferencia entre
la renta neta de los hombres y mujeres, donde los hombres aun siguen obteniendo

una renta neta algo mayor en nuestro pais.

Si comparamos la renta neta media por individuo en nuestro pais con la que obtiene
un individuo en otro pais europeo, seguimos estando aun por debajo de las principales
potencias europeas como Alemania, Holanda etc. (Renta neta media paises europeos,
s.f.)

3.1.2 Umbral de pobreza

En el siguiente grafico podemos observar a primera vista que la evolucién que ha
presentado el umbral de pobreza ha sido idéntica a la de la renta neta media anual por
persona, por lo tanto, para poder analizar y comentar si la poblacion espaiiola tiene
cada aflo mayores problemas para poder adquirir un adecuado nivel de vida y llegar a
los ingresos necesarios para ello tendremos que comparar la evolucién afio a afio tanto

de la renta como del umbral.

Umbral Pobreza
por Afio

9500

w
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Fuente:Elaboracion Propia TFG
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Calculamos la evolucién de estos indicadores y mediante la libreria “mmtable2”
(Moran, 2021) elaboramos el siguiente grafico.

Evolucion Renta y Umbral

con respecto afi afo anterior (%)
2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020

renta 541 03 -378 -058 -245 -133 027 277 342

L
(=]
un
[
[Ex]
[
]

]
e

umbral 594 -1.28 -463 -044 -248 -1.88 0682 247 382 409 156 685

Elaboracign propia TFG

Lo mas destacable que podemos observar, es cdmo ambas variables tienen una
relacion directa, ya que cuando una aumenta la otra también lo hace y viceversa. Pero
lo realmente importante que podemos detectar es que cuando la renta neta media
tiende a crecer, el umbral de pobreza crece en mayor porcentaje con respecto a la
renta neta media, lo que nos indica que el nivel minimo de ingreso para poder tener un
nivel de vida adecuado crece mas rapidamente que los ingresos de las personas, lo
cual nos permite predecir que la tendencia del nUmero de personas en nuestro pais
que tienen dificultades para tener un nivel de vida adecuado estd aumentando

considerablemente.

3.1.3 Tasa riesgo de pobreza AROPE
A continuacion, observaremos la evolucién de la Tasa de riesgo de pobreza (AROPE) en
Espaia. Estamos representando el porcentaje de personas en Espafia que anualmente

se encuentran en riesgo de pobreza y/o exclusion social.

Tasa de riesgo de pobreza(Tasa AROPE)
por Afio
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Fuente:Elaboracian Propia TFG
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A primera vista podemos observar como la tasa de riesgo de pobreza en Espafia
durante la ultima década indica que en torno a una cuarta parte de la poblacién
espafiola se encuentra en riesgo de pobreza y/o exclusién social, lo que es algo

bastante elevado.

En los primeros afios de esta década la evolucion de esta tasa ha ido en aumento,
obteniendo su mayor valor en el afio 2014 con un 29% de la poblacidn en tasa de
pobreza. Esto es un indicativo del enorme impacto que tuvo la crisis de 2007 en Espaiia

y como afo tras afio repercutié en este indicador.

A partir de 2015 comenzé a verse una bajada en esta tasa, lo que comenzé a indicar
que el pais empezaba a recuperarse de la crisis y la pobreza en nuestro pais volvia a

bajar, no obstante, la disminucién era lenta.

En el 2020 esta tasa volvido a subir y veremos si en el futuro esta tasa continua
creciendo debido a la pandemia Covid-19 y a la evolucidén que presenta el Pais (9 pais
en la UE con mayor tasa de pobreza AROPE) (Tasa AROPE paises europeos, s.f.). La
actual guerra desarrollada en Europa va a traer grandes consecuencias con respecto a
la pobreza en nuestro pais, debido al aumento de los precios en las principales
necesidades de la poblacién y la llegada de refugiados de Ucrania.

Tasa de riesgo de pobreza(Tasa AROPE)

por Afio

30.0

Tasa de riesgo de pobreza

225

20.0
2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020
Ao
Fuente:Elaboracién Propia TFG
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En este grafico podemos observar la linea suavizada ajustada a los datos. Algo que nos
permite interpretar lo anterior con mayor facilidad y donde podemos observar que
todos estos valores entran dentro de lo esperado con respecto a su evolucién ya que
estan dentro de los limites. Ademds, podemos observar como en el afio 2020 parece

ser que la evolucidn serd creciente o se mantendra constante.

A continuacién, mostraremos el mismo grafico con la tendencia que ha seguido este

indicador en dichos afios y la prediccién para los dos préximos afios.

Hemos obtenido estas predicciones a través del uso de series temporales mediante la
libreria “tidymodels” de R (Kuhn & Wickham, 2019). Hemos realizado el ajuste a los
datos y las predicciones mediante dos modelos diferentes: ARIMA(1,0,0) (mejor
modelo recomendado por la funcién “auto.arima” de la libreria “forecast”) y el modelo
profeta que nos proporciona la libreria “tidymodels”, donde podemos observar que
para el ano 2021 las predicciones con respecto a la tasa de riesgo en nuestro pais
tienden a una bajada enorme. En cambio, para el afio 2022 estd prevista una nueva
subida realizando la prediccién con el ARIMA (1,0,0) y en cambio con el modelo

profeta se mantiene practicamente igual la tasa de riesgo de pobreza.

Hay que destacar que el valor de estas predicciones nos indica que Espaia volveria a
alcanzar el menor valor de este indicador en la ultima década, algo que seria bastante

positivo si estuviera en lo correcto.

Estas predicciones no son de gran confianza debido a que ha sido realizada Unicamente
teniendo en cuenta la serie temporal de la evolucién de dicha tasa en los ultimos afios
mientras que no tiene en cuenta la gran cantidad de variables que influyen en el
calculo de esta tasa y como varia en funcién de la situacion espanola y europea. Por lo
tanto, podemos asegurar que esta prediccién no se cumplirda y que ademas en su
efecto viendo la situaciéon del Covid-19 y la guerra como hemos comentado
anteriormente crecera notablemente, pudiendo incluso superar el récord que se

obtuvo en el afio 2014.

Otra cosa que podemos destacar del siguiente grafico es que al ajustar una linea
suavizada a los datos incluyendo las predicciones, el valor de la tasa de riesgo en 2014
y 2019, son valores realmente sorprendentes, ya que no se encuentran dentro del

intervalos de confianza de dicha linea.
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Tasa de riesgo de pobreza(Tasa AROPE)
por Afio y prediccion 2021-2022

292
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*  Profeta
*  ARIMACL0,0)

Tasa de riesgo de pobreza
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Ao
Fuente:Elaboracidn Propia TFG
Vamos a ver y comentar también la evolucion de los componentes de esta tasa de
riesgo de pobreza, pero solo desde 2013 a 2020 debido a que no disponemos de los
datos de estos componentes en base a 2013 antes de dicho afio.

Porcentajes Componentes Tasa de Riesgo
por Afio

204
15
8 grupo
-*g - Riesgo Pobreza(despues de tranferencias sociales)
g 104 Hogares con intensidad de trabajo baja
o Privacion material severa

i

2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020
Afio
Fuente:Elaboracidn Propia TFG

0

Todos estos componentes tienen un comportamiento muy similar a la tasa de riesgo,
lo cual es esperado ya que estos componentes nos dan una pista sobre la propia tasa

de riesgo. Hay que destacar el gran porcentaje de poblacion espafiola que sufre



privacion material severa, que se mantiene bastante similar a partir del afio 2014 con
aproximadamente un 22% de la poblacion espafiola que sufre este fendmeno, es decir
casi % de la poblacién espafiola tiene carencia material de permitirse algunos de los

items que son considerados como “necesidades humanas”.

Espafa se caracteriza por tener pocos hogares con una intensidad de trabajo baja, en
torno al 6% en la ultima década, y a pesar de esta caracteristica existe un enorme % de
personas en riesgo de pobreza. Es algo chocante ya que el tener una intensidad de
trabajo estandar no parece ser un indicativo de tener una buena estabilidad

econdmica y que sea suficiente para cubrir las principales necesidades.

En el 2020 a raiz del Covid-19 podemos observar el gran aumento que supuso en los
hogares tener una intensidad de trabajo baja. Esto se debe principalmente al enorme

numero de ERTES que se realizaron e incluso despidos.

3.1.4 Ratio s80s20

Ratio s80s20 por 100

por Afio

Ratio s80s20

2008 2009 2010 201 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020
Afio
Fuente:Elaboracién Propia TFG
En este grafico podemos observar la ratio s80/s20 y a simple vista nos indica, la
desigualdad que existe en nuestro pais a la hora de la distribucion de la renta de los
mas ricos en comparacion del 20% de los mas pobres, ya que el 20% de los mas ricos

tienen una distribucién de la renta aproximadamente 6,5 veces mayor que el 20% de

35



los mas pobres. Cabe indicar que es bastante alto el valor de este indicador con
respecto a otros paises de la UE, ya que Espafia es el noveno pais con mayor ratio
s80s20. (Ratio s80s20 paises europeos., s.f.)

Ademas, en los Ultimos afios la tendencia de esta ratio tiende a la baja, aunque con
una tendencia practicamente escasa, siendo esto algo positivo en el sentido de la
igualdad de nuestra poblacidon. Obviamente no nos interesa que esta ratio se acerque
lo maximo posible a 1 y que esto se deba a que los sueldos son muy bajos, ya que esto
indicaria igualdad, pero también degradacién de nuestros sueldos.

3.1.5 Indicey coeficiente de Gini

A continuacién, vamos a dar una primera interpretacién y visualizacién del que
considero uno de los indicadores mds importante de este trabajo, por eso lo
presentare en sus dos respectivas formas, indice de Gini y Coeficiente de Gini. La
interpretacidon es la misma para ambos indicadores, por lo tanto, pueden observar
cualesquiera de las dos graficas que le resulte mas sencillo a la hora de analizar y
entender este indicador. Les recuerdo que el indice de Gini no es mas que el

Coeficiente multiplicado por 100.

Indice de Gini
por Afio
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Fuente:Elaberacion Propia TFG

36



Coeficiente de Gini

por Afio
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Fuente:Elaboracion Propia TFG

La evolucién de este indicador es muy similar al de los anteriores, con la diferencia de
gue persigue dos tendencias en este intervalo de tiempo. A partir del 2008 hasta 2014,
seguramente fruto de la crisis sufrida la desigualdad de la distribucién de la renta en
nuestro pais estaba en un aumento considerable. A partir de 2014 comenzd a
disminuir lentamente y en el 2017 se produjo una aceleracién de esta disminucidn, lo
gue nos permite decir que la desigualdad sufrida en afios previos esta siendo
recuperada. Esto ultimo es algo contradictorio ya que como hemos podido observar el
porcentaje de poblacion en tasa de riesgo esta aumentando en los ultimos afios y por
lo tanto si la tasa de riesgo aumento y el coeficiente de Gini disminuye, todo cabe
indicar que nuestra poblacién es cada ano mas pobre, aunque los ricos sufren mas la
bajada de su renta en comparacién con los pobres. Efectivamente esto lo vimos en el
grafico de la ratio s80/s20, de ahi que todos estos indicadores estan altamente
relacionados entre si a la hora de interpretar la distribucion de la renta y desigualdad
qgue sufre nuestra poblacién. Espafia forma parte del “top 10” paises europeos con

mayor desigualdad. (Indice Gini paises europeos, s.f.)

Se realizara el analisis de los principales indicadores en las distintas comunidades en el
afio 2020 (afio mas reciente del que podemos recopilar informaciéon de la ECV) y
compararemos la evolucién que ha tenido las comunidades auténomas espafiolas en
los diferentes indicadores en este periodo teniendo como base de la comparacién el
afno 2009.
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3.2 Principales Indicadores en las Comunidades Espafolas en el
2009.

En este apartado, el objetivo serd exponer los valores de los principales indicadores
segln las comunidades auténomas de Espafia con la misiéon de evaluar e identificar

cuadles de ellas tienen mejores condiciones con respecto a las otras.

Para poder realizar este apartado, el mecanismo ha sido mucho mas complejo que en
el apartado anterior, ya que no disponemos del calculo oficial de estos indicadores por
comunidades. A partir de los micro ficheros de datos disponibles en el INE, en primer
lugar, he realizado el tratamiento y depuracién de los datos, seguidos posteriormente
de la ordenacién y calculo de los indicadores bajo estudio desglosados por
comunidades. En el anexo se incluirdn los pdf proporcionados por el INE y por el
EUROSTAT que nos definen las diferentes variables que forman estos micro ficheros y
como se realiza a partir de ellas el calculo de los indicadores. (Anais Santourian, 2014)
y (Encuesta de Condiciones de Vida. Ficheros de usuario del afio 2020 de la encuesta,
2021)

He trabajado en primer lugar con los micro ficheros del afio 2009, ya que es el primer
afio del que podemos obtener estos micro ficheros en base a 2013. Posteriormente
haremos lo mismo con los del afio 2020 y poder asi ver la evolucién de las

comunidades con respecto a los indicadores de condiciones de vida y desigualdad.
Estos micro ficheros se dividen en 4 para cada afio:

e Datos basicos del hogar

e Datos basicos de las personas

e Datos detallados del hogar

e Datos detallados de las personas

Para poder tener datos reales sobre la proporcién de Espana fue de vital importancia

el factor de ponderacién de las personas.

En primer lugar, representaremos el mapa en funcidn de los valores de cada indicador
en las comunidades. Esto nos permitird tener una vision muy sencilla de interpretar y
gue nos permitird detectar las comunidades mas homogéneos o similares en cuanto a
estos indicadores. Estos mapas han sido realizados gracias a la libreria “highcharts”.
(Kunst, 2022)
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Por ultimo, se ha realizado un analisis de conglomerados de las comunidades
espanolas en funcién de los indicadores calculados (renta neta media anual por
persona, tasa de pobreza AROPE e indice de Gini), con el fin de obtener
conglomerados que nos muestren cuales son las comunidades mas homogéneas con
respecto a estos indicadores y sus respectivas caracteristicas. Este analisis de
conglomerados se ha realizado con la ayuda de las siguientes librerias: “cluster”
(Maechler, 2022) y “Nbclust” (Charrad & Ghazzali, s.f.).

Todo este andlisis que ha sido explicado se ha realizado a través del programa R-

studio.

3.2.1 Curva de Lorentz
Antes que nada, debido a que en el apartado anterior hemos reflejado la serie
temporal en referencia a los indicadores, vamos a representar la curva de Lorenz con

respecto a los ingresos de la poblacién espafiola.

Curva de Lorentz

Afio 2009
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Poblacidn
Fuente:Elaboracidn Propia TFG

A partir de la grafica de Lorenz, la cual nos representa en el eje X el porcentaje

acumulado de la poblacién y en el eje Y el porcentaje acumulado de los ingresos

39



obtenidos por dicha poblacién de entre toda la generada, podemos observar como la
situacion del pais no es ni mucho menos cercana a la de la igualdad, ya que la curva
presenta cierto abombamiento sobre la diagonal que nos representa el caso de

igualdad absoluta.

Algunos datos curiosos que podemos extraer de esta grafica de Lorentz son los

siguientes:

e En torno al 25 % de la poblacién mas rica de Espafia genera el 50% de la renta
existente en 2009.

e El 25% de la poblacion mds pobre de Espaifa obtienen Unicamente
aproximadamente el 10% de la renta existente en 2009.

e Sidividimos el pais en dos grupos de idéntico tamafio, siendo el grupo “pobre”,
el 50% de la poblacidn con ingresos mas bajos, y siendo el grupo “rico”, el 50%
de la poblacién con ingresos mas elevados, entonces podemos garantizar que
el grupo pobre Unicamente obtienen una cuarta parte de la renta generada y el
grupo rico obtienen tres cuartas partes de la renta generada.

3.2.2 Renta neta media

En primer lugar, vamos a representar la renta neta media por hogar de cada
comunidad auténoma. Cabe destacar que la Comunidad Auténoma espafiola que
percibe una renta neta media anual menor por hogar es Extremadura con 24 mil euros
anuales y las que perciben una renta media mayor por hogar son el Pais Vasco y la

Comunidad Foral de Navarra con 37,5 mil euros anuales.
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Renta neta media por hogar por Comunidad Autonoma 2009
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Algunos datos interesantes que podemos observar en este grafico son:

Tan solo la Comunidad Auténoma de Extremadura y Canarias generan una
renta neta media por debajo de 26000 euros en el aino 2009

La mayoria de las Comunidades Auténomas generan entre 26 mil euros y 32 mil
euros por hogar en el afio 2009.

Se puede observar cdmo existe una tendencia de mayor renta neta media por
hogar en las Comunidades Auténomas del Norte, mientras que las
Comunidades Autdnomas mas peninsulares y del sur estan por debajo.

Tan solo el Pais Vasco y Navarra estan al mismo nivel que la capital espafiola,
Madrid.

A continuacién, vamos a mostrar el nUmero de personas que residen por hogar en

cada comunidad autdnoma, simplemente como ayuda para visualizar posteriormente

la renta neta media por persona y la variacién que genera dicho niumero de individuos

entre la renta neta media por hogar y por persona en cada comunidad.
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Hay que destacar que tanto Ceuta como Melilla, son las Unicas comunidades con un
numero mayor de 3 personas por hogar, destacando Ceuta con unas 3,62 personas por
hogar. El resto de las comunidades del territorio espafiol tienen entre 2 y 3 personas

por hogar.

Ahora si, representamos la renta neta media por persona en cada comunidad y

podemos detectar algunas curiosidades.



Renta neta media por persona por Comunidad Auténoma

@ 8 000 - 9000
@ 9000 - 10 000
@ 10000 - 11 000
@ 11000 -12 000
@ 12000 - 13 000
13 000 - 14 000
14 000 - 15 000

A ] i J
-

- . € udadfAutGnoniatde]Meniia

Fuente:Elaboracion propia TFG

Lo primero que podemos observar rapidamente y de interés es que la mayor renta por
persona se la adjudican las comunidades del Pais Vasco y Navarra, quedando la capital
algo por debajo de estas dos debido a un mayor niumero de personas por hogar por
norma general. Ademas, si generamos una linea horizontal a la altura de la capital
podemos observar como las comunidades por debajo de dicha linea tienen una renta
por persona inferior a las comunidades por encima.

Con respecto a Ceuta y Melilla, también hay bastante diferencia, ya que Ceuta es la
comunidad con menor renta por persona (8,7 mil euros) mientras que Melilla esta mas

proximo a la media con una renta de 11 mil euros por persona.

3.2.3 Tasa de Pobreza

Vamos a analizar la tasa de pobreza con respecto a los hogares, es decir el porcentaje
de hogares por Comunidad Auténoma espanola que se encuentran en riesgo de
pobreza, y ademas representaremos también la tasa de pobreza AROPE, es decir el
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porcentaje de personas que o bien se encuentran en riesgo de pobreza, en situacidn

de privacién material severa o que vive en hogares con intensidad de trabajo escasa.

De esta manera podremos ver las diferencias existentes entre los hogares que se
encuentran Unicamente en riesgo de pobreza e individuos con situacién desfavorecida

por otra circunstancia o la acumulacion de ellas.

En primer lugar, mostraremos la tasa de hogares en riesgo de pobreza:

Tasa de hogares en pobreza por Comunidad Autonoma
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Donde podemos observar de manera similar al mapa con referencia a la renta neta
media por persona y por hogar que las comunidades auténomas por debajo de la linea
horizontal de Madrid presentan un mayor porcentaje de hogares en riesgo de pobreza

que las comunidades del norte de Espaia.

Existe una gran relacién con respecto a dicho grafico, ya que a mayor renta neta media
por persona menor es el porcentaje de hogares en riesgo de pobreza, es decir estas
dos variables la renta neta media por persona y la tasa de riesgo de pobreza estan

fuertemente relacionadas, teniendo una relacién inversa, esto es que, al aumentar la

> [w <



renta neta media por persona de una comunidad, su porcentaje de hogares en riesgo
de pobreza disminuye y viceversa.

Ceuta y Extremadura son las comunidades autdnoma con mayor porcentaje de
hogares en riesgo de pobreza de Espaiia, con un 36 %, esto quiere que, de 100 hogares

de dichas comunidades, 36 de ellos estan en riesgo de pobreza.

Por el lado contrario, la comunidad Foral de Navarra presenta el menor porcentaje de
hogares en riesgo de pobreza con tan solo un 8,12% seguido del Pais Vasco con un
12%, lo que nos indica que debemos fijarnos en el modelo de economia que siguen
estas dos Comunidades para el bienestar y una buena condicién de vida de nuestra

poblacién.

Otra interesante comparacion es que Cataluiia, considerada la segunda capital
espafiola presenta una tasa algo menor que la capital, siendo esta tasa de un 14% en
Cataluia y un 15% en Madrid, a pesar de que Madrid presenta una renta neta media

mayor por persona.

Tasa de pobreza AROPE por Comunidad Autonoma
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Al ser la tasa AROPE, el cumplimiento de uno de los tres items mencionados
anteriormente, los valores se concentran mds. Con este grafico podemos obviamente
concluir que las Comunidades Autéonomas del sur de Espafia presentan una mayor
pobreza que los del Norte, ya que las comunidades del sur presentan una tasa de
pobreza AROPE de en torno al 32% de media y las comunidades del norte presentan
una tasa de en torno al 18%. Es decir, el Norte tiene aproximadamente menos de la
mitad de los individuos en riesgo de pobreza que el Sur, indicando la enorme

desigualdad existente y la pobreza que hay en el sur con respecto al pais.

NOTA: ESTAMOS CONSIDERANDO EL NORTE Y EL SUR, DIVIDIENDO EL PAIS EN LA LINEA HORIZONTAL
GENERADA A LA ALTURA DE LA CAPITAL ESPANOLA.

3.2.4 Indice Gini

A través del indice de Gini podemos detectar la desigualdad existente en nuestro pais
con respecto a los ingresos de nuestra poblacion. Usaremos el indice de Gini, ya que
desde mi punto de vista me resulta mas cdmodo trabajar con valores desde el 0 al 100

a la hora de sacar interpretaciones y conclusiones.

Coeficiente de Gini por Comunidad Autonoma
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Como ya vimos en el grafico de la serie temporal sobre el coeficiente de Gini en Espaia
desde el 2008 al 2020, este coeficiente es de un 33% en Espafia y podemos observar

que los valores estan mas centrados con respecto a la media que la tasa de pobreza.

Evidentemente, las interpretaciones que habiamos realizado anteriormente se

confirman en este mapa, donde el Sur presenta mayor desigualdad que el Norte.

Hay que destacar la brutal desigualdad existente en Ceuta, con un indice de Gini de 41,
lo que hace a esta comunidad sin ninguna duda como la mas pobre de toda Espafia y
donde mayor desigualdad hay. Espafa debe tomar nota de estos indicadores en esta

comunidad y tratar de mejorar su situacion.

3.2.5 Analisis Cluster con respecto a los indicadores de condiciones de vida
y desigualdad

A continuacion, realizaremos un analisis cluster (también conocido como analisis de
conglomerados) de las Comunidades Autdnomas en referencia a estos principales
indicadores, de manera que nos permita detectar cuales son las Comunidades mas
homogéneas y ademas cuales son las Comunidades con mejores condiciones de vida
en el afio 2009.

El analisis de conglomerados lo constituye un conjunto de técnicas mediante las cuales
se clasifican objetos o casos en grupos relativamente homogéneos Ilamados
conglomerados o clusters.

El propdsito de este apartado sera el de organizar las comunidades auténomas en
grupos homogeneos con respecto a los indicadores de dichas comunidades asociados a
la encuesta de condiciones de vida y desigualdad en el afio 2009.

En este tipo de estudios, se siguen los siguientes pasos:

1.Formular el problema. En esta etapa, el investigador identifica y selecciona las
variables en las que basara la agrupacidén, ya que si se incluyen variables irrelevantes,
pueden distorsionar el problema. En nuestro caso, las variables en las que se basaran
las agrupaciones seran el valor de los siguientes indicadores: Renta neta media por
persona, indice de gini y tasa de pobreza AROPE.

2. Seleccionar una medida de similitud. Se necesita una forma de medir la diferencia o
semejanza entre observaciones u objetos, la forma en que generalmente se hace es en
términos de la distancia entre cada par de casos; cuando la distancia es menor se
considera que los casos son mas parecidos entre si. Existen diversas maneras de
calcular la distancia, las que se aplican con mayor frecuencia son: la distancia
euclidiana que es la raiz cuadrada de la suma de las diferencias al cuadrado entre los
valores de dos casos para cada variable; la distancia euclidiana al cuadrado, para esto
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seria el valor como se explicd anteriormente, antes de calcular la raiz cuadrada; la
distancia de Manhattan o de calles urbanas entre dos casos es la suma de los valores
absolutos de la diferencia entre observaciones para cada variable; la distancia de
Chebychev entre dos objetos es el valor absoluto de la diferencia maxima entre los
valores para cualquier variable. Cuando las variables se miden en unidades muy
diferentes, antes de agrupar los casos, se recomienda estandarizar los datos para
eliminar la influencia de la unidad de medicidon. En nuestro caso, al estar las variables
de agrupacion medidas en distintas unidades, estandarizaremos los datos y
posteriormente calculeremos las distancias mediante la distancia euclidea.

3. Seleccionar un procedimiento de agrupamiento. Para este paso hay diversos
métodos. Los procedimientos de conglomerados se dividen en jerarquicos y no
jeradrquicos de acuerdo al procedimiento de agrupacién. Los conglomerados
jerdrquicos se caracterizan porque dicha jerarquia se hace en forma de arbol.

Los procedimientos jerarquicos pueden ser por aglomeracién o por divisidn. Siguiendo
el método de conglomerados por aglomeracidn, la formacion de los conglomerados, se
puede hacer de diferentes maneras; en la investigacion de mercados se aplican tres
métodos que son: el de enlace, el que utiliza la varianza y el de centroides.

Los procedimientos no jerdrquicos se conocen como agrupacion de k medias ( k means
clustering).

4. Decidir el nimero de conglomerados a conservar.

5. Interpretar y elaborar un perfil de los conglomerados. En esta etapa se procederd a
determinar las caracteristicas de cada conglomerado que se conservara.

En nuestro caso, aplicaremos el metodo de clasificacion no jerarquico, conocido como
k means clustering y para medir la distancia se calculara la distancia euclidea al
cuadrado al cuadrada. Ademas el numero de grupos a obtener se ha calculado con la
funcién “NbClust” de la libreria “NbClust”, que nos indica el nimero optimo de cluster
obtenido mediante varios indices formados por la combinacién de distintos metodos
de clustering y distancias.

Se formaran 4 grupos de comunidades autonomas con medidas de desigualdad y
pobreza similares, ya que las variables de agrupaciéon son la renta neta media por
persona, la tasa de pobreza AROPE vy el indice de Gini, las cuales seran estandarizadas
para eliminar la influencia de las distintas unidades de medicién de estos indicadores.

Los graficos aportados en esta seccidn se realizan de manera automatica mediante la
libreria “factoextra”, la cudl extrae y visualiza los resultados de andlisis de datos
multivariantes.

En el siguiente grafico podremos observer las distancias existentes entre las
Comunidades Autonomas espafiolas en funcién de los valores de dichos indicadores, y
Podemos observer que existen diferencias, es decir comunidades cuyos valores en los
indicadores presentan bastante disimilitud y en cambio entre otras comunidades
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existe similitudes, lo que nos permite observar que merece la pena realizar un analisis
de cluster. Podemos destacar el caso de Ceuta como ya hemos comentado
anteriormente que presenta unos valores extremos de los indicadores en comparacién
con otras comunidades.
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A continuaciéon, mostaremos el grafico que nos muestra la formacién de los 4 clusters,
con las Comunidades Autonomas que forman cada uno de ellos,ademas del centroide
de cada cluster y la distancia a cada comunidad que lo forma.
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La formacién de cada cluster es la siguiente:

1. lIslas Baleares, La Rioja, Comunidad Valenciana, Castilla y Ledn, Galicia y Castilla
y La Mancha.

2. Pais Vasco, Navarra, Madrid, Catalufia, Aragdn, Cantabria y Asturias.

3. Melilla, Andalucia, Canarias, Murcia y Extremadura.

Ceuta.

Ademas cada cluster se caracteriza por:

1. Una renta neta media por persona aproxidamente de unos 11 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 24% y un indice de Gini de 0,31.

2. Unarenta neta media por persona aproxidamente de unos 13 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 16% y un indice de Gini de 0,3.

3. Unarenta neta media por persona aproxidamente de unos 9,5 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 35% y un indice de Gini de 0,33.

4. Una renta neta media por persona aproxidamente de unos 8,5 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 37% y un indice de Gini de 0,42.

De esta manera podemos concretar que las comunidades del sur (clusters 3 y 4) tienen
una renta neta media por persona mucho por debajo que las comunidades del
norte,ademas de una tasa de pobreza mucho mayor, destacando el caso mas extremo,
gue es el de la comunidad auténoma de Ceuta, que es con diferencia la méas pobre y
donde mas desigualdad existe. Excluyendo Ceuta, el resto de Espafia presenta una
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desigualdad muy homogenea (valores de coeficiente de gini bastante similares, es
decir existe poca varianza con respecto a este indicador).

En las comunidades del norte, donde mejores condiciones de vida se alcanzan,
destacan algunas comunidades por una condicién de vida aln superior como es el caso
de las comunidades que forman el cluster 2 debido a la mayor renta neta media por
persona y al menor porcentaje de poblacién que estan en riesgo de pobreza y/o
exclusion social.

Si hubieramos realizado un cluster de dos grupos, se dividiria Espaia en dos partes,
marcadas como venimos viendo en los anteriores mapas por una linea horizontal a la
altura de Madrid, donde el Norte destacaria por unas mejores condiciones de vida que
el Sur con respecto a estos 3 indicadores con una gran diferencia.

3.2.6 Evaluacién situacion 2009

Mediante el andlisis realizado sobre la situacion espafiola en el afio 2009 en referencia
a los indicadores de condiciones de vida hemos visto la enorme cantidad de personas
que estan en riesgo de pobreza y/o exclusion social, asi como la desigualdad existente.
Si comparamos nuestros datos con las potencias europeas, estamos muy por debajo
de ellas con una renta mucho inferior y una pobreza elevada, por lo que seria

conveniente realizar un cambid que mejore la situacion de nuestra poblacién.

Hacer hincapié en la situacidn de vida que presenta la poblacion espanola que habita
en las comunidades auténomas del sur de Espafia, las cuales presentan con diferencia
las peores condiciones de vida, por lo que habria que tratar de convertir su situacidn
en algo mas similar al comportamiento de las del Norte. Mas preocupante es aun la

situacion de Ceuta.

3.3 Principales Indicadores en las Comunidades Espafiolas en el
2020

En este apartado, de manera similar al apartado anterior, el objetivo sera exponer los
valores de los principales indicadores segun las comunidades auténomas de Espafia
con la misidon de evaluar e identificar cudles de ellas tienen mejores condiciones con

respecto a las otras.

La estructura y manera de trabajar con los datos ha sido similar a la del apartado

anterior (Principales Indicadores en las Comunidades Espafiolas en el 2009.),

representando el mapa del territorio espafiol con sus comunidades en funcién de los
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valores de cada indicador para poder interpretar y detectar las comunidades que
presentan en el aflo 2020 mejores condiciones de vida, y que por lo tanto representan
a nuestra poblacion en la actualidad. Como ya comentamos anteriormente, el aifo
2020 es el ultimo afio del que tenemos informacidn sobre la encuesta de condiciones

de vida en el INE.

3.3.1 Curva de Lorentz
En primer lugar, vamos a representar la curva de Lorentz con respecto a los ingresos
de la poblacién espafiola en el afio 2020.

Curva de Lorentz
Afio 2020

0.25

0.00 0.25 0.50 0.75 1.00
Poblacidn

Fuente:Elaboracién Propia TFG
A partir de la gréfica de Lorentz, la cual nos representa en el eje X el porcentaje
acumulado de la poblacién y en el eje Y el porcentaje acumulado de los ingresos
obtenidos por dicha poblacion de entre toda la generada, podemos observar
claramente, de manera similar a la del afio 2009 como la situacién del pais no es ni
mucho menos cercana a la de la igualdad, ya que existe cierto abombamiento de la
curva de Lorentz que nos representa la existencia de desigualdad en la distribucién de

la renta en la poblacién espanola.

Algunos datos curiosos que podemos extraer de la curva de Lorentz con respecto al

afio 2020 son los siguientes:

e Entorno al 25% de la poblacion mas rica de Espafia obtienen el 50% de la renta
generada en el afio 2020.
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e El 25% de la poblacién mds pobre de Espafia obtienen Unicamente
aproximadamente el 10% de la renta generada en el afio 2020.

e Sidividimos el pais en dos grupos de idéntico tamafio, siendo el grupo “pobre”,
el 50% de la poblacién con ingresos mas bajos, y siendo el grupo “rico”, el 50%
de la poblacién con ingresos mas elevados, entonces podemos observar una
diferencia bestial, donde el grupo pobre Unicamente obtiene una cuarta parte
de la renta generada y el grupo rico obtiene tres cuartas parte de la renta
generada.

Si comparamos estos datos obtenidos con los del afo 2009 son exactamente los
mismos, por lo que nos hace pensar que la desigualdad con respecto a la obtencién de
ingresos no ha variado a lo largo de dichos afios. Posteriormente analizaremos ambas
curvas en un mismo grafico para ver si la desigualdad ha aumentado o disminuido algo

en este intervalo de tiempo.

3.3.2 Renta neta media

Representaremos la renta neta media por hogar de cada comunidad auténoma vy la
renta neta media por individuo, ademas del nimero de individuos medio por hogar en
cada comunidad, ya que nos sirve como ayuda a la hora de visualizar la renta por hogar
y por individuo debido a que en funcidn la renta neta media por hogar y del nimero de

individuos por hogar se calcula la renta neta media por persona.

En primer lugar, representaremos el mapa de comunidades en funcidn de la renta neta
media por hogar, donde Extremadura se mantiene como la comunidad espafiola con
menor renta neta media por hogar en Espaiia al igual que en 2009, pero habiendo
bajado esta renta considerablemente ya que es de 22250 euros anuales, es decir cerca
de 2000 euros por debajo menos que en 2009. Las comunidades donde existe una
renta neta media por hogar mayor contintdan siendo las mismas que en el afio 2009, y

se suma a ellas Melilla.
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Al igual que en el afio 2009, la segunda comunidad con menor renta neta por hogar es
Canarias, aunque es practicamente similar a la comunidad de Andalucia con respecto

este indicador

La mayoria de las comunidades generan de manera neta una renta de entre 28 y 32 mil
euros anuales por hogar, y ademas continda existiendo una tendencia de mayor renta

neta por hogar en las comunidades del norte de Espaiia.

A continuacién, vamos a mostrar el nUmero de personas que residen por hogar en
cada comunidad autonoma, donde destaca la comunidad auténoma de Melilla la cual

es la Unica que presenta un numero mayor de 3 personas por hogar.

Ademas, podemos observar como la tendencia del nimero de personas por hogar es a
la baja por norma general en Espafia ya que si lo comparamos con el afio 2009 el mapa
es mas apagado en el 2020 (estan en las mismas escalas y cortes la leyenda), y también
podemos observar como el nimero de personas por hogar tiende a ser algo mayor en

el sur de Espanfia.
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Haciendo referencia a la renta neta media por persona, observaremos algo que nos
sorprenderd bastante con respecto a 2009 y esto es debido a los dos graficos

anteriores que estan fuertemente relacionados con este.

Al haber aumentado la renta neta media por hogar, o mejor dicho, ser esa la presente
tendencia y la disminucidn del numero de personas por hogar, podemos predecir que

la renta neta media por persona deberia incrementar.

Efectivamente, la renta neta media por persona ha aumentado, pero cuidado al
comparar ambos mapas (2020 y 2009) debido a que las escalas han cambiado ya que la
menor renta neta por persona es mayor que la menor de 2009 y al igual pasa con la
mayor. Por lo tanto, efectivamente la renta neta por persona ha aumentado, pero
podemos prever que la poblaciéon espafiola esta reduciendo el hecho de construir
familias, es decir tener hijos, y también mayor nimero de personas deciden vivir de

manera solitaria.

55



Renta neta media por persona por Comunidad Auténoma
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Fuente:Elaboracion propia TFG

Las comunidades con mayor renta neta media por persona contindan siendo el Pais
Vasco y Navarra, al igual que las comunidades del norte presenta en este indicador
valores mayores que en el sur, lo que parece ser evidente que este problema de

desigualdad sigue estando presente.

En cambio, Ceuta ha dejado de ser la comunidad con una renta neta por persona
menor, a pesar de seguir siendo de las mas pobres en este sentido con una renta de
casi 10 mil euros anuales por persona. Este puesto es ocupado actualmente por la

comunidad de Extremadura con una renta de 9100 euros anuales por persona.

3.3.3 Tasa de pobreza

En este punto, vamos a analizar y representar la tasa de pobreza con respecto a los
hogares y la tasa de pobreza AROPE, para conocer tanto el porcentaje de hogares que
se encuentran en riesgo de pobreza por comunidad como el porcentaje de personas

por comunidad que cumplen algunas de los requisitos para formar parte de la pobreza



segln el modelo AROPE, es decir persona en riesgo de pobreza, con situacién de
privacién material severa y/o vive en hogar con intensidad de trabajo escasa.

En primer lugar, mostraremos la tasa de hogares en riesgo de pobreza, usando las
mismas escalas y cortes que en el grafico del afio 2009.

Tasa de hogares en pobreza por Comunidad Auténoma
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En primer lugar y mas destacable se puede observar que la tasa de hogares en pobreza
mayor es inferior a la del 2009 (debido a que no hay ninguna comunidad en color
amarillo). En el afio 2009, la comunidad con mayor tasa de riesgo de pobreza por hogar
eran Ceuta y Extremadura con un 38% y en el afio 2020 es Melilla con un 35% de
hogares en pobreza.

Ademas, en el norte podemos observar cdmo los colores son menos vivos que en el
grafico del afio 2009 por lo que la tasa de pobreza de los hogares parece tener una
tendencia disminuyente, algo que es bastante bueno. Seguimos pudiendo ver como las
comunidades del norte presenta una tasa de pobreza mucho menor que el sur y como
este indicador esta relacionado con la renta neta, ya que a mayor renta neta por
hogar/persona menor tasa de pobreza se presenta. Como la tendencia de la renta esta
en auge con respecto al afio 2009 entonces la tendencia de la tasa de pobreza es

disminuyente.



Las comunidades con menor tasa de hogares en pobreza son las 2 que mayor renta

neta tienen (Navarra, PV) destacando Navarra con un 8% de hogares en pobreza.

Si analizamos la tasa de pobreza AROPE, hay algo chocante a primera vista que no hace
referencia a lo que llevamos visto hasta ahora en el afio 2020 y es la presencia de un
valor en este indicador muy elevado. La comunidad de Melilla presenta una tasa de
pobreza AROPE de un 42,5%, valor que no habia sido alcanzado en el afio 2009, lo que
parece significar que existe un abundante nimero de personas con privacion material
severa y/o que vive en hogar con intensidad de trabajo muy baja, factor que se puede
deber al incremento en los precios de algunos bienes necesarios y la pandemia que

comenzo en marzo de 2020 debido al Covid-19.

Tasa de pobreza AROPE por Comunidad Auténoma

E—‘r_inci
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® 20-25
® 25-30
® 30-35

35 - 40
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Ciudad Auténoma de Melilla

Fuente:Elaboracion propia TFG

Al igual que en el afio 2009, la comentada situacidon que viven en el sur de Espafia

continua siendo notable.

Las comunidades de Canarias, Andalucia, Ceuta, Melilla y Extremadura contintan
siendo las mas pobres y desfavorecidas del territorio espafiol con una diferencia

abismal.



De esta manera, una breve conclusidon que desde mi punto de vista es conveniente
indicar es que el gobierno espanol debe empezar a tomar manos en el asunto para
eliminar estos valores tan abismales de pobreza en el sur, implantando leyes o
cambios tomando como ejemplo las comunidades del norte como Navarra y el PV,
consiguiendo asi que el territorio espafiol ademds de presentar menos desigualdad sea

menos pobre y las condiciones de vida mejoren.

3.3.4 indice Gini

Vamos a analizar la desigualdad existente en nuestro pais en el afio 2020 que ya
hemos visto que es existente a través de la curva de Lorenz en gran medida. Para ello

volveremos a usar el indice de Gini.

Coeficiente de Gini por Comunidad Auténoma

® 29-31
® 31-34
® 34-36
® 36-39

39-41
Fuente:Elaboracidén propia TFG 41 - 44

Ciudad Auténoma de Melilla

Algo obvio a partir de los resultados obtenidos por los demas indicadores es que la
comunidad auténoma con mayor desigualdad es la de Melilla con un 44%. El resto de
las comunidades se concentran mas o menos en torno al 30% con respecto a este
indicador y por lo tanto el del pais en general sea algo mayor incentivado por Ceuta
(40%) y Melilla.
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Destacable la gran desigualdad existente en comunidades tan influyentes e
importantes como Madrid y Cataluia.

Lo que en este grafico no parece tan evidente es la situacién de desigualdad mayor en
el sur (sin tener en cuenta Ceuta y Melilla) que, en el Norte, algo sorprendente con
respecto a lo visto en mapas anteriores, siendo en 2009 esta desigualdad notable en el

sur mayor que en el norte.

3.3.5 Analisis Cluster con respecto a los indicadores de condiciones de vida

y desigualdad.

El propdsito de este apartado serd el de organizar las comunidades auténomas en
grupos homogéneos con respecto a los indicadores de dichas comunidades asociados a
la encuesta de condiciones de vida y desigualdad en el afio 2020. Para ello se hara uso
del andlisis cluster que ya explicamos anteriormente en el mismo caso, pero para la

ECV del 2009. (Andlisis Cluster con respecto a los indicadores de condiciones de vida y

desigualdad)

En este caso, se aplicard el mismo método: No jerdrquico conocido como k means
clustering y para medir la distancia se calculara la distancia euclidea al cuadrado. El
numero de grupos a obtener se ha calculado con la funcidn “NbClust”, donde se ha
obtenido al igual que en el realizado para el ano 2009, 4 grupos de comunidades
autéonomas con medidas de desigualdad y pobreza similares, donde las variables de
agrupacion son la renta neta media por persona, tasa de pobreza AROPE vy indice de
Gini. Estas variables seran estandarizadas para eliminar la influencia de las distintas

unidades de medicidon de estos indicadores.

Para observar las distancias existentes entre las comunidades auténomas espafolas en
funcién de los indicadores usados estd el siguiente grafico, donde a mayor intensidad
del color rojo mayor diferencia existe entre las comunidades en funcién de las
condiciones de vida y a mayor intensidad del color azul mayor similitud existe. Este
grafico es solamente orientativo y nos permite saber que es apropiado realizar un
cluster ya que existen comunidades homogéneas y distintas con respecto a los

indicadores de desigualdad y pobreza.
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En el siguiente grafico, mostraremos los clisteres que se han formado una vez
realizado el andlisis de conglomerados con los indicadores ya estandarizados. Se han
formado efectivamente 4 clusteres y en cada uno de ellos encontraremos las
comunidades auténomas que lo forman, ademads del centroide y la distancia de que
cada comunidad al centroide del grupo al que pertenece.

Cluster plot

Melilla
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Se han formado los siguientes 4 clusteres:

Castilla la Mancha, Murcia, Andalucia, Canarias y Extremadura.
Asturias, Cantabria, Galicia y Valencia.

Ceuta y Melilla

PV, Madrid, Cataluiia, Navarra, Rioja, Aragdn, Baleares y Castilla y Ledn.

P wnNPRE

Cada cluster se caracteriza por los siguientes aspectos:

1. Una renta neta media por persona aproxidamente de unos 10 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 34% y un indice de Gini de 0,30.

2. Una renta neta media por persona aproxidamente de unos 12 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 26% y un indice de Gini de 0,32.

3. Una renta neta media por persona aproxidamente de unos 10,5 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 38% y un indice de Gini de 0,42.

4. Una renta neta media por persona aproxidamente de unos 14 mil euros, una
tasa de pobreza AROPE del 17% y un indice de Gini de 0,27.

De esta manera podemos concretar que las comunidades del sur tienen unas
condiciones de vida mucho por debajo que las comunidades del norte, ademas de
estar en riesgo de pobreza y/o exclusion social con mucha mas frecuencia, destacando
el caso extremo de las comunidades de Ceuta y Melilla que son con diferencia las

comunidades mas pobres y donde mas desigualdad existe de toda Espaiia.

En las comunidades del norte (cliuster 4) es donde mejores condiciones de vida se
alcanzan, excepto en las comunidades que forman el cldster numero 2, las cuales viven
una situacion algo peor, pero a la vez algo mejor que el sur, es decir tienen una

situacion mads neutra, sin tener las mejores condiciones ni las peores.

Si hubiéramos realizado un clister de dos grupos se dividiria el pais en dos regiones:
sur y norte a excepto de las comunidades del cltster 2 que pasarian a ser mas similares
al clister de comunidades del sur, por lo que es evidente las diferentes condiciones de

vida en Espana cortada por la linea horizontal en Madrid.

3.3.6 Evaluacion situacion 2020
Al igual que en el afio 2009 la situacidon de Espafia continla siendo deficiente con
respecto a las de las potencias europeas, debido al enorme nimero de personas en

riesgo de pobreza y/o exclusion social y la enorme desigualdad existente.
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La brecha respecto a algunas comunidades sigue siendo abismal, con lugares en
Espana con unas condiciones de vida muy malas, por lo que deberiamos fijarnos en las
comunidades que si tienen condiciones mejores y tratar de realizar cambios en las

comunidades mas afectadas y mejorar su situacion.

Aunque debido a la situacion actual del Covid-19 y la guerra existente en Europa, no

parece ser que estos indicadores vayan a ir por buen camino, sino todo lo contrario.

3.4 Evolucion principales indicadores desigualdad y condiciones
de vida 2009-2020

En este apartado veremos con gréaficos apropiados la evolucién de los principales
indicadores de desigualdad y condiciones de vida que han tenido en el intervalo de
tiempo desde el afio 2009 al afio 2020, de manera que sea mas facil detectar la

evolucion presente.

Se realizarad por una parte la evolucion de los indicadores principales con respecto al
territorio espafol y posteriormente se analizard la evolucién de cada indicador por
comunidades auténomas, para poder detectar correctamente e interpretar algunas de
los comentarios sobre el comportamiento que hemos podido observar en los

anteriores apartados.

Para la realizacién de estos graficos, disenados especialmente para analizar evolucion
de ciertos aspectos, he usado el grafico de pendientes en “ggplot2” y la libreria
adicional “CGPfunctions”, que nos proporciona la funcién “newggslopegraph” que nos

generard dicho grafico de pendientes.

En primer lugar, veremos la evolucién en el territorio espafiol de los principales

indicadores sin la desagregacion por comunidades auténomas
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Evolucién de los Indicadores de Pobreza y desigualdad en Espafia
2009-20020. (Umbral y Renta Neta en miles de euros)

2009 2020
IndiceGini 325
IndiceGini
6.4 TpobrezaArope
TpobrezaArope
12282 RentaMetaMedia
RentaNetaMedia
5.625 Umbral
Umbral
Ratios80s20 Ratios80s20

Elaboracién propia TFG

Analizando uno a uno estos indicadores, podemos observar que han aumentado tres
de ellos:

e Renta neta media por persona
e Tasa de pobreza AROPE
e Umbral de pobreza)

Los otros dos indicadores restantes, han disminuido aunque practicamente podemos
considerar que se han mantenido constantes:

e indice de Gini
e Ratio s80s20

Es evidente que la poblacién Espafiola genera una renta neta media mayor que en el
2009 con un aumento de casi mil euros de media y a la vez el umbral de pobreza ha
aumentado cerca de 800 euros de media, por lo que en el afio 2020 para estar en
riesgo de pobreza y/o exclusion social necesitas tener una renta neta media mayor que
en el afo 2009. Si se calculan los porcentajes de incremento, el umbral de pobreza ha
crecido mas que la renta neta media por persona, lo que justifica el crecimiento de la
poblacién Espanola que esta en riesgo de pobreza mediante la tasa de pobreza AROPE,
la cudl ha crecido en un 1,7%. El ratio s80s20 practicamente se ha mantenido
constante y el indice de gini ha disminuido muy poco.
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En conclusidn, el territorio Espafiol esta en una situacién peor que en el 2009 y esto se
debe a los incrementos de los bienes principales y necesarios para poder tener una
vida decente, sin el crecimiento necesario en los salaries, afiadido al aumento de
impuestos. Existe una enorme desigualdad entre los mas ricos y mas pobres en este
pais, donde el 20% de las personas con mas ingresos generan casi 6 veces mas que el
20% de las personas con ingresos mas bajos.

A continuacion, comentaremos la evolucion de las comunidades auténomas con
respecto a algunos de los principales indicadores de desigualdad y pobreza.

Evolucion Renta neta media por hogar por C.A

2009-2020.
2009 2020
< Comunidad Foral de Navarra
Pais Vasco = -
Comunidad Foral de Navarra Pais Vasco

Ciudad Auténoma de Melilla

Comunidad de Madrid Comunidad de Madrid
: ) — (25025, Cataluna
Ciudad Autonoma de Melilla m
Catalufia llles Balears
Aragén La Rioja
Ciudad Autdénoma de Ceuta Aragén
Cantabria
Principado de Asturias i
llles Balears Cantabria
Castilla y Ledn
La Rioja Ciudad Auténoma de Ceuta
i Principado de Asturias
Castillay Leon ZTHE0.06 Comunidad Valenciana
Comunidad Valenciana Galicia
Galicia AT Regidn de Murcia
Regidon de Murcia 2675724 Castilla-La Mancha
Castilla-La Mancha 2612468 Andalucia
Andalucia Canarias
Canarias -m
Extremadura CEHLiiPL
Extremadura

Realizado por mi

Observando la evolucidon de la renta neta media por hogar en las diferentes
comunidades, se observa que las comunidades donde los hogares tenidn una mayor
renta siguen siendo los mismos en 2020 al igual que los que tenian menor renta en
2009 siguen siendo los mismos en 2020.

Muy destacable el caso de la comunidad de Extremadura que siendo la comunidad con
menor renta neta por hogar en 2009, en el afio 2020 aun es mucho menor, siendo la
gue menor renta neta por hogar tiene con una diferencia abismal. Otras comunidades
gue han presentado un gran descenso con respecto a este indicador son el Principado
de Asturias y Ceuta. Otras comunidades como Canarias, La Rioja, las Islas Baleares,
Melilla y Cataluia han presentado un gran aumento en este indicador.
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Con respecto al numero de personas por hogar la tendencia ha sido la misma para
practicamente todas las comunidades espafiolas, las cuales han reducido su nimero
medio en gran cantidad, a excepcién de Melilla que se ha convertido en la comunidad
con mas numero de personas por hogar. La comunidad con menor promedio es la de
Asturias. Lo podemos ver en el siguiente grafico:

Evolucién Numero de personas por hogar por C.A
2009-2020.
2009 2020

Ciudad Auténoma de Ceuta

3.25 Ciudad Auténoma de Melilla

Ciudad Auténoma de Melilla

Region de Murcia
Andalucia 252 Ciudad Auténoma de Ceuta
Castilla-La Mancha

Canarias

Galicia

Comunidad de Madrid
Extremadura

Comunidad Foral de Navarra
Catalufia

llles Balears

Comunidad Valenciana
Canta}:ria

Region de Murcia

llles Balears

Canarias

Andalucia

Castilla-La Mancha
Comunidad de Madrid
Comunidad Foral de Navarra
Comunidad Valenciana
Catalufia

ﬂaﬂgi gjlja Extre mad!.l ra
Pais Vasco Galicia
Castillay Ledn _ Aragdn
Principado de Asturias Pais Vagc_o

rnea La Rioja

Cantabria

Castilla y Ledn
Principado de Asturias
Realizado por mi

Una vez observado estos dos graficos vamos a ver la evolucién de la renta neta media
por persona, que debido a la gran tendencia disminuyente del nimero de personas por
hogar se observara el crecimiento de la renta neta por persona.

Efectivamente, como podemos ver en el grafico a continuacién, la renta por persona
ha crecido en todas las comunidades excepto en Asturias y Extremadura que se ha
mantenido constante.

La comunidad con mayor renta por persona continua siendo el PV con diferencia y la
comunidad de Extremadura se ha convertido en la que tiene menor renta ya que Ceuta
y Canarias han aumentado considerablemente su renta neta por persona. Galicia,
Catalufia y La Rioja son las comunidades con un mayor aumento de este indicador y se
puede concretar, que tanto en el afio 2009 como en el afio 2020, las comunidades con
menor renta por persona son las del sur de Espafia.
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Evolucién renta neta media por persona por C.A

2009-2020.
2009 2020
Pais Vasco
Comunidad Foral de Navarra
Pais Vasco
Comunidad de Madrid
Comunidad Foral de Navarra Catalufia
Comunidad de Madrid La Rioja
Aragon
Principado de Asturias
Catalufia LT
Principado de Asturias Castillay Leon
Aragén llles Balears
Cantabria
llles Balears
: Galicia
La Rioja 11387 46 11426.81 Ciudad Autonoma de Melilla
Castilla y Ledn o Comunidad Valenciana
Ciudad Auténoma de Melilla S
Comunidad Valenciana Castilla-La Mancha
Andalucia
Galicia l' Canarias
Castilla-La Mancha Ciudad Autom_)'ma de Ceu?a
Andalucia Region de Murcia
Region de Murcia E—— o
Extremadura s_E?.;E Extremadura
- 853232
Canarias —
8702.18

Ciudad Auténoma de Ceuta

Realizado por mi

En los siguientes dos graficos analizaremos tanto la evolucion de la tasa de hogares en
pobreza como la tasa de pobreza AROPE, las cuales son muy similares pero la tasa
AROPE siempre sera algo mayor debido a que basta con cumplir uno de tres requisites,
siendo uno de ellos el requisito para la tasa de pobreza basica.

En la tasa de pobreza basica, podemos destacar el impactante aumento de la tasa de
pobreza en Melilla con un 10% de aumento y convirtiendose en la comunidad con

mayor tasa de hogares en pobreza.

Asturias que ha pasado de un 15% en el 2009 a un 23% en 2020.

Tambien es destacable el gran aumento de

En el resto de comunidades la tendencia ha sido de mantenerse mas o menos
constante o disminuir levemente, lo que parece hasta el momento una buena seiial.
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Evoluciéon Tasa de hogares en Pobreza por C.A

2009-2020.
2009 2020
Extremadura e
Ciudad Auténoma de Ceuta ; . )
0.35 Ciudad Autonoma de Melilla
Canarias 0322 — Canarias
L Ciudad Autdnoma de Ceuta
Extremadura
Andalucia 0.29 Andalucia
Castilla-La Mancha =
Regidon de Murcia o=
. = . Comunidad Valenciana
Ciudad Aut de Melill 0.25 .25
tudad Autonoma de Melita = Castilla-La Mancha
Region de Murcia
Galicia Galicia

Comunidad Valenciana Principado de Asturias

Castillay Lean

Cantabria
La Rioja
Cantabria : Castilla y Ledn

0.17 017

llles Balears Aragon
Comunidad de Madrid - La Rioja
Catalufia llles Balears
Principado de Asturias Comunidad de Madrid
Aragon Catalufia
Pais Vasco 0.12

Pais Vasco
Comunidad Foral de Navarra 0.08 0.08 Comunidad Foral de Navarra

Realizado por mi

Con respecto a la tasa de pobreza AROPE, la mayoria de las comunidades han
presentado un aumento en este indicador bastante grande que refleja la grave
situacion que se vive en Espafia y que la poblacién Espafola presenta malas
condiciones de vida. Destacar al igual que en el anterior grafico el aumento en la
comunidad de Melilla con un dato nefasto, ya que el 42% poblacion esta en riesgo de
pobreza.

Tan solo 4 comunidades han presentado un descenso en este indicador, destacando el
caso de Murcia. Navarra sigue siendo la comunidad con menor nimero de personas en
riesgo de pobreza.

También se puede confirmar la pesima situacién del sur de Espafia, las cuales
presentan mayor tasa de pobreza que en el norte.

Lo que podemos observar mediante la relacidn de estos dos graficos, es que a pesar de
que el porcentaje de hogares en riesgo de pobreza se mantienen mds o menos
constante, el porcentaje de personas en riesgo de pobreza, en situacién de privaciéon
material severa y/o que vive en hogares con intensidad de trabajo escasa esta en auge
en la mayoria de comunidades.
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Evolucién Tasa de pobreza AROPE por C.A

2009-2020.
2009 2020
Ciudad Auténoma de Melilla
Ciudad Autdnoma de Ceuta
. Extremadura
Canarias
Ciudad Autdnoma de Ceuta
Canarias
Extremadura Andalucia

Ciudad Auténoma de Melilla
Regidn de Murcia
Andalucia

Castilla-La Mancha

Comunidad Valenciana
Galicia
llles Balears

Castillay Ledn

La Rioja

Comunidad de Madrid
Principado de Asturias
Catalufia

Cantabria

Pais Vasco

Aragon

Comunidad Foral de Navarra

Regidn de Murcia
Castilla-La Mancha
Comunidad Valenciana
Principado de Asturias

Galicia

Cantabria

Catalufia

llles Balears
Comunidad de Madrid
Castilla y Ledn

La Rioja

Aragon

Pais Vasco

Comunidad Foral de Navarra

Realizado por mi

Por ultimos, vamos a analizar la evolucion que ha presentado la desigualdad a partir de

la distribucion de la renta de la poblacion Espafiola.

Evolucion Indice de Gini por C.A
2009-2020.
2009

2020

Ciudad Auténoma de Ceuta -

Ciudad Autonoma de Melilla
Andalucia

liles Balears

Canarias

Comunidad de Madrid
Regidon de Murcia

Catalufia

Extremadura

La Rioja

Comunidad Valenciana
Principado de Asturias
Castillay Ledn

Cantabria

Pais Vasco

Castilla-La Mancha

Galicia

Comunidad Foral de Navarra
Aragon
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En el afio 2009, ya existia una gran desigualdad con respecto a los ingresos en las
comunidades, el cual mads o menos se ha mantenido similar en el afio 2020 en
referencia a sus valores, habiendo grandes cambios comunidad por comunidad. Melilla
al igual que ha tenido un gran aumento en la tasa de pobreza, su desigualdad ha
crecido abismalmente, pasando de 0,34 a 0,44 medidos en el indice gini y se ha situado
como la comunidad con mayor desigualdad, seguida de Ceuta con un 0,40. Ambas
comunidades tienen los valores mas extremos de este indicador con gran diferencia de
las demas.

Las islas Baleares ha presentado un enorme descenso en cuanto a este indicador que
ha pasado de ser una de las comunidades con mayor desigualdad a ser la que menor
desigualdad presenta en referencia a los ingresos. El resto de comunidades se han
mantenido mas o menos constante o con leves bajadas o subidas.
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